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Resumo

O trabalho tem o propésito de estimar o Indice de Desenvolvimento da Familia (IDF) para as
regidoes urbana e rural do Estado de Minas Gerais. Devido a grande heterogeneidade econdmica e
social do Estado, o indice serd desagregado para as mesorregides, permitindo verificar as
disparidades regionais. O IDF € composto por seis dimensdes: a) auséncia de vulnerabilidade, b)
acesso ao conhecimento, c¢) acesso ao trabalho, d) disponibilidade de recursos, e) desenvolvimento
infantil e f) condi¢des habitacionais. Cada uma dessas dimensdes representa, em parte, 0 acesso aos
meios necessdrios para as familias satisfazerem suas necessidades e, em outra parte, a consecucao
de fins, ou seja, a satisfacao efetiva de tais necessidades. O trabalho, ao demonstrar o nivel de bem
estar das familias Mineiras, contribuird para identificar as necessidades de politicas publicas
especificas e identificar as regides mais carentes, demonstrando o que as diferenciam das mais
desenvolvidas.
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Abstract:

This article aims at estimating the Family Development Index (FDI) in both urban and rural areas in
the State of Minas Gerais. Due to a heterogeneous social-economic situation of the State, the index
will be separated from the meso-regions, a fact which will allow for better evidence of regional
differences. The FDI is composed by six dimensions: a) non-existing vulnerability, b) access to
literacy, c¢) job opportunities, d) available services and resources, e) infant development, f) housing
conditions. To one extend, each one of such dimensions represents the access to resources in order
to satisfy the families’ needs. To another extent, they also cater for a complete and effective
satisfaction of the families. On showing the welfare level in the Mineira’s families, this article will
contribute to identitying both the needs of specific public policies as well as the regions in need,
differentiating them from more developed regions and areas.
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1. INTRODUCAO

A necessidade de quantificar o desenvolvimento das economias tem levado a uma
profunda discussao do seu significado e ao aumento de novas pesquisas do tema, as quais
apresentam revolugdo qualitativa na abordagem e avancos metodoldgicos em sua mensuragao.
O caminho que o tema percorre vai da abordagem unidimensional, em que a renda é a
varidvel que determina o nivel de desenvolvimento pessoal ou regional, até a abordagem
multidimensional que, além da renda, incorpora informacdes de domicilio, meio ambiente e
da sociedade.

A familia, unidade de andlise que o presente trabalho utilizard para abordar o
desenvolvimento humano nas regides urbana e rural do Estado de Minas, representando
importante espaco no ‘“‘conjunto capacitdrio”, tem papel fundamental, principalmente na
sociedade brasileira, na liberdade de escolhas e na possibilidade de acesso a importantes
atributos do desenvolvimento humano, tais como desempenho educacional, saide, baixa
vulnerabilidade e acesso ao mercado de trabalho. Individuos que integram familias bem
estruturadas, em que os lacos de convivéncia sdo pautados por melhores condicdes de vida,
tém maiores possibilidades de obter ganhos de bem estar em uma sociedade de mercado
(SEN, 2001).

O trabalho, a partir da abordagem multidimensional, tem o propdsito de estimar o
Indice de Desenvolvimento da Familia (IDF) para as regides urbana e rural do Estado de
Minas Gerais®. O IDF, além do corte urbano e rural, devera ser desagregado também para as
Mesorregides, permitindo verificar as caracteristicas e as desigualdades regionais do Estado
de Minas Gerais. O IDF, ao demonstrar o bem estar das familias Mineiras, contribuird para
identificar as regides mais carentes e o que as diferenciam das mais desenvolvidas, e a partir
desse diagndstico, fomentar a elaboracdo de politicas publicas especificas para as regides.

Além da presente introducio, o trabalho conta com mais trés se¢des, a saber: Secao 2
descreve a composi¢do e a metodologia de calculo do IDF, bem como o modelo de regressao
beta a ser aplicado. Sec¢do 3 apresenta os resultados empiricos com suas respectivas analises
discursiva. Secao 4 finaliza abordando as principais conclusdes.

2. METODOLOGIA
2.1. Composicao do IDF

O IDF, segundo a metodologia desenvolvida por Barros et. al. (2003), € composto por
seis dimensdes, quais sejam, a) auséncia de vulnerabilidade, b) acesso ao conhecimento, c)
acesso ao trabalho, d) disponibilidade de recursos, e) desenvolvimento infantil e f) condi¢des
habitacionais. Cada uma dessas dimensdes representa, em parte, O acesso aos meios
necessdrios para as familias satisfazerem suas necessidades e, em outra parte, a consecugao de
fins, ou seja, a satisfacdo efetiva de tais necessidades. O diagrama a seguir descreve a inter-
relacdo entre essas dimensdes, partindo daquelas mais relacionadas ao acesso a meios para
concluir com as dimensdes mais relacionadas com as consecugdes de fins.

As dimensdes se desdobram em 24 componentes, constituidos de 43 indicadores
socio-econdmicos. O IDF, a titulo de exemplo, € calculado como se cada familia respondesse
sim ou ndo para cada um dos 43 indicadores. Cada sim é computado como algo positivo e
aumenta a pontuacdo da familia na dire¢do de um maior nivel de desenvolvimento humano. O
IDF, resultante desse questiondrio, pode variar entre zero (para aquelas familias na pior
situacdo possivel) e um (para as familias na melhor situacdo possivel). Nos sub-tdpicos

% O trabalho para delimitar as regides rurais e urbanas utilizard a metodologia do IBGE. Atualmente, delimitar
essas dreas € bastante complexo, demandando andlises distintas dependendo do objetivo da pesquisa. Para
maiores detalhes ver Monte-Mor (1994) e Silva (2001).



seguintes, descrevem-se detalhadamente a composicao e os indicadores s6cio-econdmicos de
cada dimensao.

Figura 2.1.1 - Dimensdes do IDF

'
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Fonte: Barros et. al. (2003)

2.1.1. Auséncia de Vulnerabilidade (AV)

A vulnerabilidade de uma familia representa o volume adicional de recursos que ela
requer para satisfazer suas necessidades bdsicas, em relacdo ao que seria necessario por uma
familia-padrdo. A presenca, por exemplo, de gestantes, criancas, adolescentes, jovens e idosos
aumenta a vulnerabilidade das familias, porque aumenta o volume de recursos necessarios

para a satisfacdo de suas necessidades bdsicas. Essa dimensdo € constituida de quatro
componentes e oito indicadores descritos na tabela abaixo.

Tabela 2.1.1.1 - Componentes e indicadores de auséncia de vulnerabilidade

Fecundidade V1- Nenhuma mulher teve filho nascido vivo no dltimo ano.

V2- Nenhuma mulher teve filho nascido vivo nos udltimos dois
anos.

V3- Auséncia de crianga.

Atencao e cuidados especiais com V4- Auséncia de crianca ou adolescente.
criangas, adolescentes e jovens V5- Auséncia de crianga, adolescente ou jovem.
Atencdo e cuidados especiais com V6- Auséncia de idoso

idosos

Dependéncia econdmica V7- Presenca de conjuge.

V8- Mais da metade dos membros encontra-se em idade ativa

A forma de constru¢do, denominada de indicadores em cascata, permite que, mesmo
com os indicadores tendo igual peso, na dimensao vulnerabilidade as criancas tém peso trés
vezes maior que os jovens. Isso porque, da forma como V3-V5 foram construidos, a presenca
de criancas é levada em consideragao trés vezes, ao passo que a de jovens apenas uma.

2.1.2. Acesso ao Conhecimento (AC)

O acesso ao conhecimento, dentre todos os meios que uma familia dispde para
satisfazer suas necessidades, certamente, pode ser considerado um dos mais importantes. Com
base nas informacdes do censo é possivel a constru¢cdo de apenas trés componentes para essa
dimensao: analfabetismo, escolaridade e qualificagdo profissional.

Nessa dimensdo, observa-se também a ocorréncia de indicadores em cascata. Por
exemplo, todo analfabeto € também um analfabeto funcional, ambos os indicadores (C1 e C2)
captam a presenca de um analfabeto na familia. Sendo assim, o analfabetismo recebe



implicitamente um peso duas vezes maior do que o analfabeto funcional. De forma similar, a
educagdo superior (C3 — C5) recebe um peso trés vezes maior do que a educagdo
fundamental, uma vez que toda familia que contenha pelo menos uma pessoa com educagao
superior também apresenta pelo menos uma pessoa com educacdo fundamental e média
completas.

Tabela 2.1.2.1 - Componentes e indicadores de acesso ao conhecimento
Analfabetismo C1 - Auséncia de adulto analfabeto
C2 - Auséncia de analfabeto funcional

Escolaridade C3- Presenca de pelo menos um adulto com fundamental completo
C4- Presenca de pelo menos um adulto com ensino médio completo

Qualificag@o profissional C5- Presenca de pelo menos um adulto com alguma educacio superior
C6- Presenca de pelo menos um trabalhador com qualificagdo média ou alta.

2.1.3 Acesso ao Trabalho (AT)

A capacidade produtiva de uma pessoa, advinda, entre outros fatores, do acesso ao
conhecimento, s6 pode ser utilizada com a obten¢ao de uma vaga no mercado de trabalho. O
acesso ao trabalho tem varios componentes, e, entre eles, podemos destacar: disponibilidade
de trabalho, qualidade do posto de trabalho e remuneragao.

Tabela 2.1.3.1 - Componentes e indicadores de acesso ao trabalho.
Disponibilidade de trabalho T1- Mais da metade dos membros em idade ativa encontra-se ocupada

Qualidade do posto de trabalho | T2- Presenca de pelo menos um ocupado no setor formal
T3- Presenca de pelo menos um ocupado em atividade ndo-agricola

Remuneracao T4- Presenca de pelo menos um ocupado com rendimento superior

a 1 saldrio minimo

T5- Presenga de pelo menos um ocupado com rendimento superior a 2
saldrio minimo

Observa-se, mais uma vez, o efeito cascata nos indicadores T4 — TS5, tendo em vista
que a presenca de ao menos um ocupado com rendimento superior a dois saldrios implica a
presenca de ao menos um ocupado com rendimento superior a um saldrio minimo.

2.1.4. Disponibilidade de Recursos (DR)

Na medida em que a grande maioria das necessidades de uma familia pode ser
satisfeita através de bens e servigos adquiridos no mercado, a renda familiar per capita passa
a ser um recurso fundamental. Embora a origem dos recursos ndo seja relevante para a
satisfacdo das necessidades de uma familia, a sustentabilidade e o grau de independéncia dela
dependem da parcela que € gerada autonomamente e da parcela que é recebida como
transferéncias do governo.

Tabela 2.1.4.1 - Componentes e indicadores de disponibilidade de recursos.

Extrema pobreza R1- Renda familiar per capita superior a linha de extrema pobreza
Pobreza R2- Renda familiar per capita superior a linha de pobreza
Capacidade de geragdo de renda R3- Maior parte da renda familiar ndo advém de transferéncias




2.1.5. Desenvolvimento Infantil (DI)

Um dos principais indicadores de desenvolvimento de uma sociedade sao as condi¢des
de vida das criangas. Com base nas informacdes do censo, é possivel analisar quatro
componentes do desenvolvimento infantil: protecdo contra o trabalho precoce, acesso a
escola, progresso escolar e, finalmente, mortalidade infantil.

Analisando o quadro abaixo, observa-se o uso do efeito cascata em D1 — D2 para dar
maior peso ao trabalho de criangcas menores de 14 anos em comparacdo com adolescentes
entre 14 e 16 anos. Utiliza-se também o mesmo expediente em D4 — D5, para dar maior peso
a freqiiéncia escolar de adolescentes de 7 a 14 anos a jovens entre 15 e 17 anos.

Tabela 2.1.5.1 - Componentes e indicadores de desenvolvimento infantil.
Trabalho precoce D1- Auséncia de crianca com menos de 14 anos trabalhando
D2- Auséncia de crian¢ca com menos de 16 anos trabalhando

Acesso a escola D3- Auséncia de crianca até 6 anos fora da escola
D4- Auséncia de crianga de 7-14 anos fora da escola
D5- Auséncia de crianca de 7-17 anos fora da escola

Progresso escolar D6- Auséncia de crianga de até 14 anos com mais de 2 anos de atraso
D7- Auséncia de adolescente de 10 a 14 anos analfabeto
DS8- Auséncia de jovem de 15 a 17 anos analfabeto

Mortalidade infantil DO- Auséncia de mae cujo filho tenha morrido
D10- Auséncia de mae com filho nascido vivo

2.1.6. Condicoes Habitacionais (CH)

As condi¢des habitacionais representam uma das principais dimensdes das condi¢des
de vida de uma familia, devida a sua intima relacdo com as condi¢des de saide. Através da
disponibilidade de dados no censo para essa dimensdo, serd possivel a andlise dos seguintes
componentes: propriedade do imoével, déficit habitacional, acesso adequado a dgua, acesso
adequado a esgotamento sanitario, acesso a coleta de lixo, acesso a eletricidade, e, finalmente,
acesso a bens durdveis. Para medir esses oito componentes, utilizam-se os indicadores
descritos no quadro abaixo:

Tabela 2.1.6.1 - Componentes e indicadores de condigdes habitacionais.

Propriedade H1- Domicilio préprio
H2- Domicilio préprio ou cedido

Déficit habitacional H3- Densidade de até 2 moradores por domicilio

Acesso a abastecimento de dgua H4- Acesso adequado a dgua

Acesso a saneamento H5- Esgotamento sanitario adequado

Acesso a coleta de lixo H6- Lixo € coletado

Acesso a energia elétrica H7- Acesso a eletricidade

Acesso a bens durdveis HS- Acesso a fogdo e geladeira
HO- Acesso a fogio, geladeira, televisdo ou radio
H10- Acesso a fogdo, geladeira, televisdo ou radio e telefone
H11- Acesso a fogdo, geladeira, televisdo ou rddio, telefone e
automével particular




Observa-se, mais uma vez, o uso de efeito cascata nos indicadores H1 - H2,
conferindo maior peso a condi¢do de domicilio préprio.

2.2. Metodologia para o calculo do IDF

O IDF é um indicador que busca sintetizar, em um tnico ndmero, as informacdes de 6
dimensdes, constituidas por 24 componentes e 43 indicadores socio-econdmicos. Na sua
constru¢do, optou-se por tratar todas as dimensdes e seus componentes de forma simétrica,
mais especificamente atribuindo o mesmo peso: a) a todos os indicadores de cada componente
de uma dimensdo; b) a todos os componentes de uma dimensdo; c) a cada uma das seis
dimensdes que compdem o IDF. Desta forma, admitindo que cada indicador varia entre O e 1,
o indicador sintético fica definido a partir dos indicadores bdsicos através da seguinte
equacao:

S = (%}ZUK j z[nm j D B . 2.2.1)

Onde B, denota o i-ésimo indicador basico do j-ésimo componente da k-ésima dimensao,
m, o numero de componentes da k-ésima dimensdo, e n, o nimero de indicadores do j-

ésimo componente da k-ésima dimensdo. Rearranjando as termos da equagdo (2.2.1), o
indicador pode ser apresentado por:

S = B 222
22(6mK n]KJZI: K ( )
e, portanto, que:
1
Wy = ——— (2.2.3)
6.my.n

A equagdo (2.2.3) demonstra que indicadores bdsicos de componentes distintos
terminam, em geral, tendo pesos também distintos, na medida em que o nimero de
indicadores por componentes € o nimero de componentes por dimensao nao sao homogéneos.
Sendo assim, o peso de um indicador depende do componente e da dimensao a que pertence.

Implicitamente, podem-se obter indicadores sintéticos para cada um dos componentes

de cada dimensdo, § ., assim como para cada uma das dimensdes, S, por meio de:

Sy = (LJZ B, (2.2.4)
Ny )1

S, = (LJZ Sy = (}%}Z(LJZ B, (2.2.5)

K Ny )1

Observa-se também que:



S= (é}zK Sk (2.2.6)

Sendo assim, o indicador sintético de cada componente, S, € a média aritmética dos

indicadores utilizados para representar esse componente. Da mesma forma, o indicador
sintético de cada dimensdo, S, € a média aritmética dos indicadores sintéticos dos seus

componentes. E, finalmente, o indicador sintético global, S, ¢ a média aritmética dos
indicadores sintéticos das seis dimensdes que o compdem.

2.3. Regressao beta: aplicacao ao Acesso ao Trabalho

Dotar as familias de meios sem garantir que elas possam efetivamente utiliza-los para
a satisfacdo de suas necessidade ndo é uma politica eficaz. Assim, tdo importante quanto
garantir que as familias tenham acesso aos meios que necessitam € dar-lhes a oportunidade de
usd-los (Barros et al., 2003). Assim, o0 acesso ao trabalho representa a oportunidade, que uma
pessoa tem, de utilizar sua capacidade produtiva.

Sem contrariar o dito acima, uma questio que surge com a possibilidade de ser
analisada empiricamente € se os meios, acesso ao conhecimento (AC) e auséncia de
vulnerabilidade (AV), ndo s6 influenciam estatisticamente o acesso ao trabalho (AT) como
qual deles exerce efeito maior sobre tal indicador. A anélise apoia-se no diagrama apresentado
na Figura 2.1.1 que mostra a inter-relag@o entre as dimensoes do IDF.

Dessa forma, propde-se estimar, para as microrregides rurais e urbanas do Estado de
Minas Gerais, seis relagdes a partir do modelo de regressao beta.

2.3.1. Modelo de regressao beta

Ferrari e Cribari-Neto (2004) propuseram um modelo de regressdo para os casos em
que a varidvel endégena (y) ¢ medida de forma continua no intervalo unitdrio padrao, isto &, 0
<y < 1, chamado Modelo de Regressao Beta, onde sugeriram uma parametrizacdo diferente
da densidade beta para chegar a uma estrutura de regressdo para a média da resposta,
juntamente com um parametro de precisao.
Partindo de algumas suposi¢des, os autores supracitados mostraram que o valor esperado da
varidvel aleatéria de y e sua varidncia passam a ser":

E(y)= 1 e Var(y) = VW), 23.1.1)
1+¢
em que V(u) = u (1 - ), de tal forma que ¢ é a média da varidvel y e ¢ pode ser interpretado

como um parimetro de precisdo’ no sentido de que, para  fixado, quanto maior o valor de @,
menor a variancia de y. A densidade de y pode ser escrita, na nova parametrizacao, como:

r(¢) Ho—1 1 (1-p)g—1 0 1 O 1 0
IR - , , , . (2.3.1.2)
flyug) eor(-20)’ (i-y) <y<lLO<u<l, ¢>

Sejam y,,y,,--+,y, varidveis aleatorias independentes, em que cada y, .t =1,---,n tem

a densidade representada por (2.3.1.2), com média 4 e parametro de precisdo desconhecido ¢.
Sendo assim, o modelo de regressao beta ¢ definido por esta densidade e pelo componente
sistematico (2.3.1.3) a seguir:

3 Ver Ferrari e Cribari-Neto (2004).
* @ = p+q.ondep e g sio parimetros da distribuicio beta padrio.



k
)= x.p6 =1, (23.1.3)
i=1

em que 7, = x B é o preditor linear, B=(B8.8,.--.5)" um vetor de parimetros

desconhecidos a serem estimados (,8 e R* ), X' (x,.x,,---,x, ) representa os valores de k (k <
n) varidveis explicativas, que sdo assumidas fixas e conhecidas e g(.) € uma func¢ado
estritamente monétona e duplamente diferencidvel que transforma valores do intervalo (0; 1)
em R, denominada fung¢do de ligacéo.

Existem algumas possiveis escolhas para a funcdo de ligagdo g(.) das quais opta-se
pela funcdo de ligacdo logito. Assim,

glu)= log[l j—x,T,[)’, t=12,--n. (2.3.1.4)
—H,

O modelo também pode ser escrito como:

B — exp'pB), (2.3.1.5)
1- :ut
ou ainda,
1, = exp(x,' B[ 1+ exp(x, B)]. (2.3.1.6)

A equacido (2.3.1.6) € a func¢do inversa de g(44). Aqui, os parametros de regressdao tém
importante interpretacdo. Suponha que o valor da i-ésima varidvel regressora ¢ aumentado por

¢ unidades e todas as outras varidveis independentes permanecem inalteradas. Seja # a média
de y sob este novo valor das covariadas, ja que # denota a média de y sob o valor original das

covariadas. Tem-se entdo que £ - exp(x, B, +-+(x, +c)B, ++x, B, ). A partir daf, é
u/l-u). - .

facil verificar que exp(c,b’ )= / (1 )’ em que expicf3,} ¢ a razdo de chances (odds ratio).
H\=H

Os estimadores de maxima verossimilhanca dos parimetros £ e ¢ sdo obtidos de
equagdes que ndo apresentam uma solucdo analitica em forma fechada. Dessa forma, é
necessario obter os estimadores por meio de maximizagdao numérica do logaritmo da funcao
de verossimilhanca, utilizando um processo iterativo, tal como o algoritmo de Newton-
Raphson ou escore de Fisher.

Outra opc¢ao € utilizar, como € feito no presente trabalho, o algoritmo quasi-Newton,
conhecido como método BFGS.

2.3.1.1 Método BFGS

O método BFGS, desenvolvido por Broyden, Fletcher, Goldfarb e Shannos, utiliza o
mesmo principio do método de Newton-Raphson, diferenciando-se deste pelo fato de usar
uma seqiiéncia de matrizes simétricas e positivas definidas B™ no lugar da matriz
©) 2 matriz identidade de mesma
B(m+1) B(m) _

! -1 . R
U (49(’”)) . Comumente toma-se como matriz inicial, B

ordem. A forma recursiva para se obterem as demais matrizes ¢ dada por:
[B(m)s(m) (S(m))TB(m)]/(S(m))TB(m)S(m)]+[y(m) (y(m))T/(y(m))TS(m)] m=01.--- em que

s =g gt ¢y = 7(9))-7(9™). O maximo & obtido pela recorréncia:
gl — glm) _a(m)Bw)U(@(m))’ m=0,1,--- (2.3.1.1.1)

5> Ver Nocedal e Wright (1999).



em que o™ ¢ um escalar determinado por algum procedimento de busca linear a partir de

6" na direcio — B"U (0(’") ), de forma que f (y; 0(’")) cresca nessa diregdo’.
O procedimento iterativo € sensivel a estimativa inicial 6"°). Ferrari e Cribrari-Neto

(2004) sugerem utilizar como estimativa para o ponto inicial de £ a estimativa de minimos
quadrados ordindrios desse vetor de parametros, obtida de uma regressao linear da resposta

transformada g(y1 ),---,g(yn) em X, isto é, (X'X)'X'z, em que zzg(yl),---,g(yn). Em

relac@o ao parametro de precisdo, eles sugerem um valor inicial para ¢ baseado no fato de que

- I
Var(y, )= M De forma alternativa, pode-se escrever @ = AL (-u)
Var(y,)

(1+9¢)
Var{g(y, )} = Var{e(y,)+ (v, -, )g (&, )}=Var(y g («0, )},

isto  é, Var(yt)zVar{g(yt)}{g'(,ut )}_2. Portanto, o valor inicial sugerido é:

n :ut(l_:urj

1 v . . _ L.
¢)(°) =—) ———5 1, em que x, € obtido aplicando g '"() para o t-ésimo valor
n Vv

O

—1. Nota-se que:

t=1

ajustado da regressdo linear de g(y1 ),---,g(yn) em X, isto &, ,ut=g'1(xtT(XTX)'1XTz) e

Y (n_k){g'(;ltj}z

\
ui, e =7 — “X z é o vetor de residuos inimos quadrados ordinarios
A XX'X)'x"z ¢ tor de residuos de minimo drad dindrios de
uma regressao linear com a varidvel resposta transformada.

2.3.1.2 Técnicas de diagnéstico

Uma etapa importante na andlise de um ajuste de regressao € a verificacdo de possiveis
afastamentos das suposi¢des feitas para o modelo, especialmente para a parte aleatéria (y;) e
pelo componente sistemdtico (77,), bem como a existéncia de observacdes extremas com
alguma interferéncia desproporcional nos resultados do ajuste.

Este passo € conhecido como andlise de diagndstico, e iniciou-se, segundo Oliveira (2004),
com a andlise de residuos para detectar a presenca de pontos extremos e avaliar a adequacao
da distribui¢@o proposta para a varidvel resposta.

Inicialmente, serdo apresentadas trés medidas globais de qualidade do ajuste do
modelo e, posteriormente, algumas ferramentas graficas para a deteccao de desvios do modelo
postulado e observacgdes influentes. Além das medidas de anédlise de influéncia: a alavanca
generalizada proposta por Wei et al. (1998) e a distancia de Cook (COOK, 1977).

Por motivos de espago, apresenta-se apenas a trés medidas de qualidade do ajuste do modelo.
As demais podem ser obtidas em Ferrai e Cribari-Neto (2004) e Oliveira (2004).

Uma medida global da qualidade do ajuste é o “pseudo” R’ (R Z) definido como o

quadrado do coeficiente de correlacio amostral entre g(y) e 7. Como 0<R; <1, isso

implica que o ajuste serd melhor quanto mais préximo de 1 for o seu valor.
Mittlbock e Schemper (1996) revisaram algumas medidas da qualidade do ajuste em
modelos de regressao logisticos, das quais duas sdo utilizadas neste estudo. A primeira, ainda

baseada no pseudo R*, é o quadrado do coeficiente de correlacdo amostral entre y e

® Esse método esta implementado na linguagem de programacdo Ox por meio da fungio MaxBFGS. Maiores
detalhes ver Nocedal e Wright (1999) e Doornik (2001).



,u( g (UD, denominada aqui por R;. Essa medida apresenta resultados satisfatérios nos

estudos realizados por Mittlbock e Schemper (1996). A segunda € referida numa razdo de

verossimilhangas, sendo definida como:
2

2 LO ;
RZ =1-| 2|, (2.3.1.2.1)

L

A
em que L, e L denotam, respectivamente, as verossimilhan¢as maximizadas no modelo nulo
(sem covariaveis) e no modelo em pesquisa.

2.4. Fonte de dados e divisao regional do Estado de Minas Gerais

Antes de iniciar na préxima se¢do a andlise empirica, cabe destacar que os dados da
pesquisa foram obtidos junto ao Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica (IBGE),
extraidos dos microdados do censo demografico de 2000. Na medida em que essa pesquisa
nao disponibiliza em seus resultados finais as informagdes dos indicadores para cada familia
da amostra em separado, torna-se necessdrio, para tanto, acessar os microdados do censo. Esse
procedimento, além da complexidade em manipular uma ampla base de dados, requer a
utilizacdo de pacotes computacionais, no nosso caso o SPSS, para a obtencdo dos dados
agrupados da populagdo compativeis com a divisao proposta pela pesquisa.

O Estado de Minas Gerais é constituido de 12 mesorregides, compostas de 66
microrregides, que juntas agregam os 853 municipios do Estado. Essa divisdo territorial foi
estabelecida pelo Instituto Brasileiro de Geografia e Estatistica (IBGE), com a resolucdo PR-
11, de 1° de janeiro de 1990.

3. ANALISE EMPIRICA
3.1. Distribuicao das familias

A partir da amostra Censo Demogréfico de 2000, foi possivel analisar a base de dados
de 650.625 familias no Estado de Minas Gerais. Com a utilizacdo do fator de expansdo’,
analisou-se o universo de 5.099.966 familias. Sendo que deste total, 4.264.515 residem nas
areas urbanas e 832.450 nas rurais, ou seja, 84% das familias do Estado encontram-se em
domicilios urbanos e apenas 16% em domicilios declarados rurais.

A distribuicdo populacional nas 12 mesorregides do Estado de Minas Gerais, em 2000,
descrita na Tabela 3.1.1, segue a tendéncia para o Estado, tendo a ampla maioria das familias
presente no meio urbano. A maior discrepancia entre o nimero de familias urbanas e rurais
encontra-se nas mesorregioes localizadas no norte do Estado. As maiores participagdes das
familias rurais encontram-se no Vale do Jequitinhonha, com quase 40% das familias, seguida
do Norte de Minas e Vale do Mucuri com 33% e da mesorregidao Noroeste de Minas com
25%. Entretanto, juntas, as familias dessas mesorregides representam menos de 15% do total
das familias Mineiras. Levando em consideracdo a metodologia para diferenciar as dreas
rurais e urbana adota a andlise de densidade demogréfica, ja era de se esperar 0 maior nimero
de familias urbanas nas seguintes mesorregides: Metropolitana de Belo Horizonte com 94%
das familias residindo em domicilios urbanos, o Triangulo Mineiro com quase 90% e o Oeste

7 Refere-se ao valor da ponderagdo ou fator de expansdo fornecido pelo IBGE associado a cada unidade
amostral, para obtenc¢do de estimativas do universo. Informacdes sobre o cdlculo poderdo ser encontradas no
manual do censo demogréfico de 2000.
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de Minas com 85%. Somando-se a populacdo total, essas trés mesorregides compreendem
quase a metade das familias do estado.

Tabela 3.1.1 Distribui¢do nas familias nas mesorregides em 2000

Mesorregioes Familias Familias Total % F amilias % Familias
urbanas rurais urbanas rurais
Noroeste 70243 23300 93543 75,09 2491
Norte 252236 122597 374833 67,29 32,71
Jequitinhonha 103273 68283 171556 60,20 39,80
Vale do Mucuri 69085 33329 102415 67,46 32,54
Tridngulo 511622 61233 572855 89,31 10,69
Central Mineira 94664 16972 111636 84,80 15,20
Metropolitana BH 1506611 90276 1596887 94,35 5,65
Vale do Rio Doce 331852 93735 425587 77,98 22,02
Oeste 211168 36240 247407 85,35 14,65
Sul Sudoeste 518650 139811 658461 78,77 21,23
Vertentes 123121 26170 149291 82,47 17,53
Zona da Mata 471991 123504 595495 79,26 20,74
Minas Gerais 4264515 835450 5099966 83,62 16,38

Fonte: elaboracao dos autores a parur dos dados da pesquisa.

3.2. IDF rural e urbano do Estado de Minas Gerais.

O indice de desenvolvimento da familia (IDF) no Estado de Minas Gerais, em 2000,
alcancou o valor de 0,64. As familias que residem em domicilios urbanos apresentaram um
nivel de desenvolvimento ligeiramente superior, chegando a 0,66, enquanto que as familias do
meio rural o IDF foi consideravelmente inferior, apenas 0,50.

A andlise desagregada do IDF rural e urbano para as mesorregides permite identificar
melhor a heterogeneidade do nivel de desenvolvimento das familias no Estado de Minas
Gerais. As mesorregides Central Mineira e Tridngulo com um IDF urbano de 0,64 e 0,69 e
rural de 0,53 e 0,58, respectivamente, apresentaram o menor diferencial entre os indices das
areas rurais e urbanas, aproximadamente 19% (Tabela 3.2.1). A Regido Metropolitana de
Belo Horizonte que, junto com o Tridngulo, possui um dos maiores indices urbanos (0,69)
apresenta uma consideravel diferenca de mais de 30%, por apresentar um IDF rural inferior
(0,52).

As mesorregides com os piores niveis de desenvolvimento rural foram Norte de Minas
e Jequitinhonha com o IDF de 0,43 e o Vale do Mucuri com um indice de 0,44. Essas regides
também apresentaram os indicadores mais baixos para o desenvolvimento urbano:
Jequitinhonha 0,56, Norte de Minas 0,58 e Vale do Mucuri 0,59. Isto posto, encontram-se nas
duas dltimas mesorregides as maiores diferencas entre os indicadores urbanos e rurais, de
35% aproximadamente. Na Tabela 3.2.1 encontramos os valores do IDF das outras
mesorregides do estado e o quanto o indice urbano € mais elevado em comparacdo ao rural.

A Tabela 3.2.2 apresenta os indices das seis dimensdes que compdem o IDF,
permitindo analisar, para as mesorregioes do Estado, como eles se relacionam. Segundo o
diagrama descrito na metodologia, pressupde-se que as dimensdes tém uma inter-relacdo onde
a variavel Auséncia de Vulnerabilidade (AV) e Acesso a Conhecimento (AC) influenciariam o
Acesso ao Trabalho (AT) e, por sua vez, este determinando a disponibilidade de recursos
(DR) das familias. Onde os recursos serdo os meios para obter-se o Desenvolvimento Infantil
(DI) e as Condicoes de Habitacdo (CH). Posteriormente, uma destas relacdes é verificada
estatisticamente via o modelo de regressdo beta.
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Tabela 3.2.1 — Distribuicdo do IDF rural e urbano nas mesorregioes em 2000

Diferencial Urbano

Mesorregioes IDF Urbano IDF Rural IDF Total
e Rural (%)

Noroeste 0,62 0,51 0,60 21,47
Norte 0,58 0,43 0,53 34,81
Jequitinhonha 0,56 0,43 0,50 30,76
Vale do Mucuri 0,59 0,44 0,54 35,46
Tridngulo 0,69 0,58 0,68 19,62
Central Mineira 0,64 0,53 0,62 19,37
Metropolitana BH 0,69 0,52 0,68 31,32
Vale do Rio Doce 0,63 0,47 0,59 33,31
Oeste 0,67 0,56 0,66 20,76
Sul Sudoeste 0,68 0,57 0,65 20,18
Vertentes 0,65 0,52 0,63 23,97
Zona da Mata 0,66 0,50 0,63 31,80
MG 0,66 0,50 0,64 32,24

Fonte: Elaboragao dos autores a partir do microdados do censo de 2000.

Como era de se esperar, e isso foi verificado também para o IDF, observaram-se, para
todas as dimensdes, menores indicadores para as regides rurais. O desenvolvimento infantil
(DI) foi o indicador com menor diferenca entre as regides rural e urbana e obteve para todas
as mesorregides valor proximo de um, demonstrando o alto nivel de desenvolvimento para
essa dimensdo. Esse desempenho pode ser explicado pela adocdo, na udltima década, de
politicas publicas nas dreas da saude e educagdo, garantindo as familias melhoria das
condic¢des de saude e acesso a educacao.

Sendo assim, as 6timas condi¢des para o desenvolvimento infantil ndo se deram em
funcdo da melhoria do nivel de renda ou do acesso das familias ao mercado de trabalho, mas
através de politicas publicas que, de certa maneira, transferem indiretamente “renda” para as
familias. Em um outro extremo, as dimensdes acesso ao conhecimento (AC) e ao trabalho
(AC) obtiveram para todas as mesorregides as maiores disparidades entre as regides rural e
urbana e, ainda, os menores indicadores, revelando baixa autonomia das familias em obterem
capital humano e, através deste, acesso ao mercado de trabalho.

Tabela 3.2.2 — Indices das dimensdes do IDF para as regioes rurais (R) e urbanas (U)

Dimensoes AV AC CH DI AT DR

Mesorregioes U | R U R U R U R U R U R
Noroeste 0,61 064 035 022 081 049 092 092 036 021 0,70 0,60
Norte 0,59 0,59 036 0,18 074 044 091 088 030 0,12 0,60 0,40

Jequitinhonha 0,58 0,58 031 0,17 0,74 041 09 087 026 0,12 0,55 0,40
Vale do Mucuri 0,60 0,58 035 0,18 080 044 091 087 030 0,13 0,61 043
Triangulo 0,65 0,67 042 024 088 0,58 094 093 045 0,29 080 0,75
Central Mineira 0,63 0,64 0,35 021 082 054 093 092 037 024 0,72 0,64
Metropolitana 0,64 0,62 045 022 086 057 094 091 046 024 0,77 0,57

V. Rio doce 0,62 0,61 037 0,19 082 052 092 089 035 0,13 0,68 049
Oeste 0,64 0,66 038 021 087 0,60 094 092 043 027 0,78 0,69
Sul Sudoeste 0,64 0,65 039 022 087 061 094 091 044 029 0,79 0,71
Vertentes 0,64 0,64 039 021 085 058 094 091 037 022 0,71 0,58
Zona da Mata 0,64 0,62 040 020 086 05 094 089 039 0,17 0,74 0,56
ESTADO 0,63 0,62 041 020 085 0,53 093 090 041 0,20 0,74 0,56

Fonte: elaboracdo prépria a partir dos dados da pesquisa
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3.3. Distribuicao das dimensoes por decis

Até agora, todos os cdlculos do IDF e das dimensdes apresentados para o Estado,
desagregados para as mesorregides, referem-se a média das familias. Resta saber a
distribuicao desses indicadores entre as familias. Para tanto, faz-se uma andlise a partir do
decis, organizando as familias em ordem crescente do indicador sintético. A Figura 3.3.1
mostra o IDF para os decis da populacdo, onde o indicador urbano supera o rural.

Figura 3.3.1 — Distribui¢do do IDF urbano e rural segundo os decis
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Fonte: Elaboracdo dos autores a partir dos microdados do censo de 2000.

Observa-se que o terceiro decis da regido urbana tem um indice equivalente ao sexto
decis da rural, tornando-se clara a percep¢ao de que as condicdes de vida das familias urbanas
sdo superiores as rurais. Para analisar a concentracdo do IDF, verifica-se a razdo entre o indice
médio dos dois dltimos decis e dos quatro primeiros. Essa relagdo para a area urbana € 2,1,
enquanto para a rural é de 2,5, revelando uma concentracio na regido rural superior a urbana.

A Figura 3.3.2 mostra a distribuicdo dos decis para a dimensdo auséncia de
vulnerabilidade (AV). Também, neste caso, observa-se indicadores maiores no setor urbano
para todos os decis da populacdo. Para verificar-se a discrepancia entre as regides, as familias
urbanas localizadas no terceiro decis da distribuicdo t€ém na uma medida de auséncia de
vulnerabilidade correspondente ao sexto decis da populacao rural (0,50).

Figura 3.3.2 — Distribuicao dos decis para a auséncia de vulnerabilidade (AV)
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Fonte: Elaborag@o dos autores a partir do microdados do censo de 2000.
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A Figura 3.3.3 demonstra a distribuicdo do acesso ao conhecimento (AC) entre o0s
decis da populacao. Além dos baixos indicadores, demonstrado no tépico anterior, esses sao
extremamente discrepantes entre os decis da populagdo.

Figura 3.3.3 — Distribuicdo dos decis para o acesso ao conhecimento (AC)
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Fonte: Elaboracdo dos autores a partir do microdados do censo de 2000.

A situag@o € mais dramatica para a populacdo rural em que nos dois primeiros decis o
acesso ao conhecimento € zero e do terceiro ao oitavo de 0,17 e praticamente nao se altera. Ja
o setor urbano encontra-se em uma situacdo relativamente melhor. O nivel de acesso ao
conhecimento das familias urbanas no segundo decis € equivalente ao oitavo decis das
familias rurais (0,17). Ou ainda para ratificar o tamanho da discrepancia, enquanto para o
nono decis urbano o acesso ao conhecimento ¢ de 0,87 para as familias rurais o indice € de
apenas 0,32.

Com relacdo a dimensdo acesso ao trabalho (AT), apresentada na Figura 3.3.4,
observa-se que as familias rurais, nos quatro primeiro decis, apresentam um nivel de acesso
ao trabalho igual a zero, e para as familias urbanas apenas os dois primeiros decis possuem
esse valor.

Figura 3.3.4 — Distribuicao dos decis para o acesso ao trabalho (AT)
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Fonte: Elaboragdo dos autores a partir do microdados do censo de 2000.

Além disto, a grande distancia entre as linhas nos demais decis no grafico demonstram
valores bem superiores para as familias urbanas. O quinto decis das familias urbanas, com um
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valor médio de 0,33, é equivalente ao oitavo decis das familias rurais. Enquanto o ultimo
decis no setor urbano chega a um valor préximo a 0,94, no setor rural esse mesmo ponto nao
ultrapassa 0,7.

A dimensao desenvolvimento infantil (DI), representada na Figura 3.3.5, demonstra
que ndo ha diferencas considerdveis entre a infancia nas familias rurais e urbanas. Entretanto,
enquanto no sexto decis para o setor urbano tem-se o melhor valor possivel para o
desenvolvimento da infancia (1,0), esse mesmo valor € atingido apenas no oitavo decis da
populacdo rural. Também se pode notar uma pequena diferencga entre a média do indice para
0s 20% da populacdo com os maiores indices e os 40% que possuem os menores valores para
tal dimensao.

Figura 3.3.5 — Distribuicao dos decis para o desenvolvimento infantil (DI)
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Fonte: Elaboracdo dos autores a partir do microdados do censo de 2000.

Ja as condigoes habitacionais (CH), apresentadas na Figura 3.3.6, como era de se
esperar, demonstram uma maior dispersdo entre os indicadores para as regides rural e urbana.
A nitida distancia entre as linhas retrata o quao longe as condi¢des de moradia das familias
rurais, geralmente sem esgotamento sanitdrio adequado e redes canalizadas para
abastecimento de dgua, se encontram das habita¢des dos setores urbanos que contam com
uma infra-estrutura relativamente melhor.

Para se ter nocao da discrepancia existente, o quarto decis da populagdo urbana, com
valor médio de 0,80, é equivalente apenas ao décimo decis da linha que representa as
condicdes das familias rurais. Ou ainda, fazendo-se um corte vertical, enquanto o segundo
decis urbano possui um valor médio préximo a 0,70, o mesmo decis rural tem um valor
ligeiramente superior a 0,30.

E por fim, a dimensdo disponibilidade de recursos (DR), retratada na Figura 3.3.7
apresenta um comportamento distinto ao longo dos decis. Nos primeiros e ultimos decis,
diferenca entre o setor rural e urbano € relativamente pequena, alargando-se nos decis
intermedidrios. Mas, o terceiro decis urbano equivale aproximadamente ao sétimo decis da
populacdo rural com um valor médio de 0,65.

A disponibilidade de recursos nas familias do meio rural € relativamente menor ao
meio urbano para os decis intermedidrios, mais precisamente entre o terceiro e sétimo decis.
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Figura 3.3.6 — Distribuicao dos decis para as condicdes habitacionais (CH)
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Fonte: Elaboracdo dos autores a partir do microdados do censo de 2000.

Figura 3.3.7 — Distribui¢ao dos decis para a disponibilidade de recursos (DR)

1,00

//: :/ .

0,90
0,80 / /./

0,70 / /

0,60 / ~

S

0,30 Py

n

0,00 T

1° 2° 3° 4° 5° 6° 7° 8° 9° 10°

—e—DR Urbano —=— DR Rural Decis

Fonte: elaboracdo dos autores a partir dos microdados do censo de 2000.

3.4. Acesso ao Trabalho: uma aplicacio do modelo de regressao beta

Para obter os modelos de regressao beta, assume-se que a varidvel resposta p; (Acesso
ao Trabalho) tem uma distribuicdo beta com média 4 e considera-se o modelo em que g

representa a funcao de ligagdo logito, o que pode ser representado por:

glu)=a,+a,AC+a,AV . (3.4.1)
Onde a varidvel dependente AT (Acesso ao Trabalho) é influenciada pelas covariadas AC

(Acesso ao Conhecimento) e AV (Auséncia de Vulnerabilidade).

Os célculos computacionais para a regressdo beta foram realizados usando a
linguagem de programacdo matricial Ox (DOORNIK, 2001). A estimacdo foi realizada
empregando o algoritmo quasi-Newton BFGS, e a escolha dos valores iniciais para os
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parametros desconhecidos segue a sugestdo de Ferrari e Cribari-Neto (2004). O programa
utilizado para a andlise foi obtido em Oliveira (2004).

A modelagem inicial do indice de acesso ao trabalho parte de uma andlise de regressao
simples para uma andlise mdultipla, isso tanto para a regido urbana quanto rural do Estado de
Minas Gerais. Os resultados das estimativas de maxima verossimilhanca para as seis relacoes
propostas estdo sintetizados na Tabela 3.4.1.

Verifica-se em todas as relagdes pelos respectivos p-valores das varidveis explicativas
que estas sdo estatisticamente relevantes para explicar a varidvel resposta “Acesso ao
Trabalho” a um nivel de significancia de 1%. Nota-se tanto no caso urbano quanto rural que
0s meios, acesso ao conhecimento e auséncia de vulnerabilidade, possuem um efeito positivo
na resposta média, indicando que um aumento em algum destes indicadores, tudo mais
constante, maior o acesso ao trabalho.

Um resultado interessante € o fato da varidvel explicativa “acesso ao conhecimento”
ter impacto maior na drea rural que urbana relativamente a varidvel “auséncia de
vulnerabilidade”; isso na andlise de regressao simples, pois tal comportamento nao se sustenta
na andlise multipla. J4 dentro da andlise multipla em cada regido, observa-se um impacto
maior na area urbana da varidvel explicativa “auséncia de vulnerabilidade”; enquanto que na
regido rural permanece o impacto maior do “Acesso ao Conhecimento”.

No que se refere as trés medidas de qualidade do ajuste dos modelos representados nas
seis relagdes, os resultados sdo razodveis, acima de 60%.

Tabela 3.4.1 — Resultados empiricos
Varidvel endogena: Acesso ao Trabalho (AT)

1*) relagdo | 27) relagdo | 3%) relacdo | 4*) relagdo | 5) relagdo | 6%) relacdo
Urbana Rural Urbana Rural Urbana Rural
Constante | -2.7553* | -4.7074* | -7.5784* | -9.4024* | -6.2356* | -7.0431*
(0.1794) (0.2422) (0.5444) (0.7855) (0.4203) (0.6498)
(AC) 5.9778% 16.2288%* 3.4993% 11.9399%*
(0.4856) (1.1386) (0.4352) (1.5253)
(AV) 11.2539* | 12.7703* 7.0438* 5.1029%
(0.8723) (1.2344) (0.8098) (1.3322)
@ 147.8726* | 113.4978* | 161.2962* | 74.0633* | 321.011* | 139.4302*
(25.6611) | (19.7087) | (27.9980) | (12.8451) | (55.8007) | (24.2239)
Ri 0.71 0.78 0.73 0.65 0.87 0.82
R? 0.70 0.74 0.72 0.61 0.86 0.79
RLZR 0.70 0.76 0.73 0.64 0.86 0.81
Obs.: * significativas a 1%; () erro padrido; (AC) - Acesso ao Conhecimento, ¢ (AV) - Auséncia de
Vulnerabilidade.

Portanto, além dos resultados mostrarem sinais esperados para os parametros das
varidveis explicativas, as estimativas indicam uma relagdo significativa entre o “acesso ao
conhecimento” e o “acesso ao trabalho” na regido rural. Essas evidéncias mostram que um
compromisso sistematico com uma politica educacional de qualidade geraria maior bem-estar
para as familias locadas na regido rural do Estado de Minas Gerais. Na area urbana, as
politicas publicas poderiam atacar os problemas de vulnerabilidade, evitando, como exemplo,
possiveis discriminagdes, através da ado¢do de programas de estimulo a contratacdo de idosos
e mulheres com filhos no mercado de trabalho.

A equacdo (2.3.1.6) € a funcdo inversa de g(44), nesta os parametros de regressao tém
importante interpretacdo quando o valor da i-ésima varidvel regressora € aumentado em c¢
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unidades e todas as outras varidveis independentes permanecem inalteradas, pois verifica-se

que exp(cp, )= %: em que exp{cf3,} é a razdo de chances (odds ratio).
ML= p

Dessa forma, na primeira relacdo estimada, por exemplo, nota-se que

exp(O,le c:'lj = exp(0,05978) = 1,06, ver Tabela 3.4.2. Isso significa que a chance de acesso

ao trabalho na drea urbana aumenta em 6% para cada 1 ponto percentual adicional no
indicador de acesso ao conhecimento, enquanto que no meio rural cresce aproximadamente
18% a chance de acesso ao trabalho.

Tabela 3.4.2 — Razao de chances
1*) relagao 2*) relacdo 3%) relagdo 4%) relacdo 5%) relacdo 67) relagcdo
Urbana Rural Urbana Rural Urbana Rural
(AC) 1,062 1,176 1,036 1,127
(AV) 1,119 1,136 1,073 1,052
Obs.: (AC) - Acesso ao Conhecimento, e (AV) - Auséncia de Vulnerabilidade.

A andlise da regressdo simples usando a varidvel explicativa ‘“‘auséncia de
vulnerabilidade” mostra aumento mais semelhante entre as regides, sendo de 12% e 14%
aproximadamente, para as regides urbana e rural, respectivamente. Na andlise multipla, a
chance de acesso ao trabalho reduz relativamente, mas ainda registra impacto positivo no
acesso ao trabalho. O destaque fica por conta do fato da varidvel ‘“‘auséncia de
vulnerabilidade” afetar mais a chance de acesso ao trabalho na drea urbana que rural, e a
variavel “acesso ao conhecimento” na regido rural.

Alguns gréficos de diagndstico sdo apresentados nas Figuras 3.4.1 e 3.4.2 a seguir. Por
motivos de espaco, concentra-se nas regressoes multiplas. As figuras incluem: a) o grafico
dos residuos padronizados contra os indices das observacdes; b) o grifico dos residuos
componentes do desvio versus os indices das observacoes; c¢) o grafico meio-normal dos
residuos componentes dos desvios com um envelope simulado; d) o grafico dos residuos
padronizados versus preditor linear; e) o grafico dos C; contra ¢; e f) o grafico dos elementos

da diagonal de GL(,%, %j contra /Al

Uma inspecao na Figura 3.4.1, que mostra os graficos de diagndstico da regressao
multipla para a regido urbana, revela que o maior residuo tanto padronizado quanto o
componente do desvio, em valor absoluto, corresponde a observacdo 59 que se refere a
Barbacena. Nota-se no gréfico (c) que quase todos os pontos encontram-se dentro do envelope
simulado. Em (d), verifica-se que os pontos ndo apresentam nenhuma tendéncia. J4 em
relacdo a distancia de Cook, tem-se que C;; e Cgs sdo as que mostraram maior valor. Portanto,
a distancia de Cook indica que as observagdes 11 (Capelinha) e 65 (Juiz de Fora) sdo as mais
influentes. Por fim, o grafico de alavanca generalizada (f) mostra que as observagoes 3, 8 e 30
estdo fora do padrao, sendo que a observacao 30 (Belo Horizonte) apresenta a maior alavanca
generalizada. Uma inspecdo na Figura 3.4.2, que mostra os graficos de diagnéstico da
regressao multipla para a regido rural, revela que o maior residuo tanto padronizado quanto o
componente do desvio, em valor absoluto, corresponde a observacdo 50 que se refere a
Varginha. Nota-se no grafico (c¢) que quase todos os pontos encontram-se dentro do envelope
simulado. Em (d), verifica-se que os pontos ndo apresentam nenhuma tendéncia. J4 em
relacdo a distancia de Cook, tem-se que Cj7, C; e C3p sdo as que mostraram maior valor.
Portanto, a distancia de Cook indica que as observagdes 17 (Ituiutaba), 21 (Frutal) e 30 (Belo
Horizonte) sdo as mais influentes. Por fim, o grafico de alavanca generalizada (f) mostra que
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as observacoes 17 e 30 estdo fora do padriao, sendo que a observacdo 30 (Belo Horizonte)
apresenta a maior alavanca generalizada.

Figura 3.4.1 — Graficos de diagndstico da quinta relacao estimada (5%) — Regido Urbana

_ (a) Residuo padronizado versus indices das observacdes. _ (b) Residuo componente do desvio versus indices das observacdes.
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4 %c) Gréfico meio-normal dos residuos componentes do desvio. (d) Residuo padronizado versus preditor linear.
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Figura 3.4.2 — Graficos de diagndstico da quinta relacao estimada (6*) — Regidao Rural

~ (a) Residuo padronizado versus indices das observagoes. ~ (b) Residuo componente do desvio versus indices das observacdes.
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4. CONCLUSAO

O trabalho, através do Indice de Desenvolvimento da Familia (IDF), composto por seis
dimensodes, demonstrou o nivel de desenvolvimento das regides urbana e rural, permitindo
verificar as caracteristicas e as desigualdades regionais do Estado de Minas Gerais. Das seis
dimensdes, cabe destacar o comportamento de trés. O desenvolvimento infantil (DI) foi o
indicador com menor diferenca entre as regides rural e urbana e obteve em todas as
mesorregides O6timo desempenho, decorrente da adocdo, na ultima década, de politicas
publicas que garantiram as familias melhoria das condi¢des de saide e acesso a educacao. Em
um outro extremo, as dimensdes acesso ao conhecimento (AC) e ao trabalho (AC) obtiveram
as maiores disparidades regionais e, ainda, os menores indicadores, revelando baixa
autonomia das familias em obterem capital humano e, através deste, acesso ao mercado de
trabalho.

Neste sentido, a partir do modelo de regressdo beta, procurou-se verificar como as
dimensdes acesso ao conhecimento (AC) e auséncia de vulnerabilidade (AV) influenciam o
acesso ao trabalho (AT). Um resultado interessante € que, na andlise de regressao simples, a
varidvel explicativa ‘“‘acesso ao conhecimento”, relativamente a varidvel “auséncia de
vulnerabilidade, demonstrou maior impacto na drea rural. Na andlise multipla, observa-se
impactos diferenciados tanto na 4rea urbana quanto rural, sendo que para esta tultima
permanece o impacto maior do “Acesso ao Conhecimento”. Essas andlises demonstram que
um compromisso sistematico com uma politica educacional de qualidade geraria maior bem-
estar para as familias localizadas na regido rural do Estado de Minas Gerais, via maior acesso
ao mercado de trabalho. Na 4rea urbana, as politicas publicas poderiam atacar os problemas
de vulnerabilidade, evitando, como exemplo, possiveis discriminagdes, através da adocao de
programas de estimulo a contratagdo de idosos e mulheres com filhos no mercado de trabalho

Esses resultados demonstram a necessidade da adocdo de politicas publicas
diferenciadas para as regides rural e urbana, visando a melhoria das condicdes de vida dessas
populacdes. Neste sentido, torna-se necessdrio aprofundar os estudos apresentados neste
trabalho. Além do corte geogréfico, utilizado no trabalho, pretende-se dar continuidade ao
estudo do tema utilizando a metodologia do IDF também para grupos demograficos, tais
como familias negras, chefiadas por mulheres, com idosos e criangas.
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