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Resumo

nas microrregides deste estado. Para tanto, séo
consideradasvariaveisrepresentativasdosniveis
educacionais médios, da desigualdade na distri-
buicéo derenda, do grau de urbanizagdo, do grau
de desorganizagéo social e da participagéo de
jovens na populagdo. Analisa arobustez dos re-
sultados a consideracéo da presencapolicial nas
microrregifes, de efeitos diferenciados para a
regi&o metropolitanade Belo Horizonte e a0 uso
de medidas alternativas para os fatores bésicos
mencionados. Os principai s resultados sdo: mai-
ores niveis educacionais implicam menores ta-
xas de crime contra a pessoa e maiores taxas de
crimes contra a propriedade; a desigualdade de
renda encontra-se associada a maiores taxas de
homicidios e homicidios tentados, e a menores
taxas de roubos de veicul os; microrregides mais
urbanizadas tendem ater maiores taxas de estu-
pro; a desorganizagdo social medida pela taxa
de separacles esta associadaamaiorestaxas para
todos os crimes; umamaior proporc¢ao dejovens
na populacdo implica maiores taxas de crimes,
particularmente aquel es contra a pessoa.

Palavras-Chave:

Apdbs apresentar uma breve revisdo da lite-
raturasobre os determinantes econdmicosdacri-
minalidade, exple as tendéncias longitudinais e
espaciais das taxas de crimes em Minas Gerais.
E realizada a seguir uma estimagio econométri-
cados determinantes das taxas de criminalidade

Criminalidade Minas Gerais; Microrregiao
Minas Gerais; Urbanizacdo Minas Gerais; Vi-
oléncia Minas Gerais; Problemas Sociais Mi-
nas Gerais.
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1 - INTRODUCAO

A violéncia e acriminalidade estéo entre os
problemas sociai s da atualidade que vém propor-
cionando mai s preocupagao tanto no Brasil como
em outras partes do Mundo. As estimativas de
PIQUET (2000) mostram elevadas taxas de ho-
micidio por 100 mil habitantes em algumas ci-
dades da América Latina: 248,0 homicidios em
Medellin (Colédmbia) em 1995; 146,1 em Dia-
dema (Brasil) em 1997; 112,0 em Cali (Col6m-
bia) em 1995; 55,8 em S&0 Paulo € 52,8 no Rio
de Janeiro em 1998. Apesar de possuirem taxas
menores que outras cidades da América Latina,
0s municipios de Sao Paulo e Rio de Janeiro ti-
veram uma trgjetoria crescente nas taxas de ho-
micidios até a segunda metade de 1990 .

O interesse dos economistas pelos proble-
mas associados a criminalidade deriva-se do
fato de que esta pode ter consequiéncias nega-
tivas sobre a atividade econdmica de umacer-
ta regido. Sob aspectos mais gerais de bem-
estar, tais problemas reduzem diretamente a
gualidade de vida dos cidad&os e o0 senso de
seguranca pessoal e de propriedade (FAJN-
ZYLBER, LEDERMAN & LOAYZA, 1998).

Segundo dados do National Crime Mictimi-
zation Survey, as vitimas de crimes nos Estados
Unidos (EUA) perderam 17,6 bilhdes de dolares
em 1992 decorrentes de custos diretos referentes
afurtos, arrombamentos, assaltos, estupros e des-
pesas médicas imediatas (BEATO, 1999). Neste
mesmo trabalho € apresentadaumaestimativaela-
borada por PIQUET et al. apud BEATO (1999)
para os gastos com seguranca publica do munici-
pio do Rio de Janeiro. Estima-se, ainda que de
formaconservadora, que estes gastosrepresentam
cerca de 5% do Produto Interno Bruto (PIB) mu-
nicipal. Estes valores mostram aimportéanciados
tradeoffs existentes entre 0s gastos com seguran-

1 Em S&o Paulo atingiu-se 62,8 homicidios por 100 mil
habitantes em 1996 e no Rio de Janeiro verificou-se um
pico de 78,1 em 1994 (PIQUET, 2000).

cae outros gastos que possam melhorar o padréo
de vida da populacéo das regides citadas.

No seu trabaho cléssico, BECKER (1968)
apresenta um model o microecondmico no qua in-
dividuos decidem entre cometer ou ndo crimes, ou
sgja, fazem uma escolha ocupaciona entre o setor
legd eilegal daeconomia. Segundo ele, os crimi-
nosos avaliam os tanto beneficios (financeiros e
psicol6gicos) quanto os custos de entrar nos dois
tipos de atividade. Eles atuariam no setor ilegal da
€conomia caso 0s custos fossem menores que 0s
beneficios oriundos da atividade correspondente.

Outraobrapioneirano assunto é Participation
inillegitimate activities: a theoretical and empiri-
cal investigation del saec Ehrlich, onde o autor cons-
tréi um modelo de participacdo em atividadesile-
gais e o testaparaas variagdes das taxas de crimes
dosestadosdos EstadosUnidos (EUA) paraosanos
1940/50/60 utilizando os dados do Uniform Crime
Reports do Federal Bureau of Information (FBI)
(EHRLICH, 1973). Osresultadosindicam a exis-
téncia de um efeito significativo da atividade do
law-enforcement sobre as taxas de crimes (efeito
de “repressdn”) e uma correlacdo positiva entre
desigualdade derendae crimes contraaproprieda
de, além de of erecer algumas tentativas de estimar
a efetividade do law-enforcement na reducéo dos
crimes e consequientes perdas sociais.

FAINZYLBER, LEDERMAN & LOAYZA
(1998) estimaram, araveés de técnicas econometri-
cas de “seca0” transversa e paind, os determinan-
tesdastaxas de homicidioseroubosparaumaamos-
tra grande de paises no periodo de 1970-1994 com
base nasinformagdes do United NationsWorld Cri-
merveys. Paraasestimativasem paine foram con-
Sderados, dém de outras variaveis econdmicas, 0s
efeitos dos ciclos de negdcios e o de inércia crimi-
nal, utilizando-se respectivamente, da taxa de cres-
cimento do PIB e dataxa de crime defasada como
varidve's explicativas. Os resultados obtidos s2o,
grosso modo, 0s seguintes: adesigualdade derenda
aumenta as taxas de crime; efeitos de “ repressio”
sdo sgnificativos; crimetende aser contra-ciclicoe
ainérciacrimina ésgnificativamesmo que contro-
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lada pelos outros determinantes potenciais (FAJN-
ZYLBER, LEDERMAN & LOAY ZA, 1998).

GLAESER, SACERDOTE & SCHEINKMAN
(1996), andlisaram adtavariancianastaxasdecri-
meatravés do espaco, argumentando queamesmaé
evidéncia da exigéncia de interagdes sociais entre
0s criminosos. Segundo GLAESER (1999), “if one
person’'scriminal activitiesincreasesthe benefits (or
decreasesthe costs) of hisneighbor engagingin cri-
me then we should expect to find a high variance of
crimeratesover space’. O principa resultado deste
estudo € que as taxas de crime entre as diferentes
cidades néo necessariamente convergem (GLAE-
SER, SACERDOTE & SCHEINKMAN, 1996).

Existem também a gunstraba hosque abordam
ocrimeno Brasil2. MACEDO & SIMOES (1998)
andisam algunsaspectosdaestruturaespacia urba-
nade Belo Horizonte (MG) para o ano de 1994 ba
seados em informagdes do indice de Qualidade de
VidaUrbana(1QVU/BH). Utilizandoummodelode
econometria espacia ees avaliam outros determi-
nantes da configuracdo urbana do municipio como
quaidade de habitacdo, meio ambiente e amenida
desurbanas. A partir dai séo congtruidas matrizesde
contigliidade binaria (vizinhanga geogréfica) e de
tempo de acesso, sfo feitos testes para autocorrda
cao espacid, e estimadas regressdes espacials para
as seguintes variavels. servigos urbanos, renda per
capita, habitacdo, seguranca patrimonial e pessod.
Paraestesultimos, que maisinteressam aqui, foi fei-
to apenas teste de autocorrelacéo espacial. O resul-
tado indicaautocorrel acéo espacid negativaparaos
registros de roubos dentro do critério de tempo de
acesso mas Ndo autocorre acdo espacid parao crité-
rio de vizinhanca geografica. A varidvel seguranca
pessod apresentadistribuicao espacia deatéria, ou
sga, ndo existeautocorre acdo espacia em qual quer
um dos critérios (MACEDO & SIMOES, 1998).

2 Nao existem muitos trabal hos quantitativos sobre crime no
Brasil aluz dateoriaecondmicae por isso citamostrabalhos
deoutrasareas(Sociologia, CiénciaPolitica). PIQUET (2000)
afirmaque” umadasrazdes paraeste subdesenvolvimento da
literatura econdmi ca e sociol Ggica de tipo quantitativo pode
ser encontrada nafalta de qualidade das principais fontes de
dados sobre o crime eaviolénciano Brasil”.

ANDRADE & LISBOA (2000) estudam o
comportamento dataxa de homicidio napopul a
¢do masculinarel acionando-acom variavei s eco-
nomicas dos estados de Minas Gerais, Rio de Ja-
neiro e Sao Paulo parao periodo de 1981 a1997.
A amostra é analisada com um modelo Logit al-
terado de forma a captar efeitos geracionais das
taxasde crimeeainérciacriminal atravésdain-
clusdo davariavel dependente defasada. Alguns
resultados sdo: aumento do salério real e queda
do desemprego reduzem a taxa de homicidio, a
maior parte dos coeficientes convergem parazero
com o aumento daidade, mas os coeficientes sGo
significativos para a populacéo entre 15 e 19
anos, a inércia crimina é significativa entre as
geracdes (ANDRADE & LISBOA, 2000).

PIQUET (2000), andisa as tendéncias longi-
tudinais e espaciais da criminalidade nas regites
metropolitanas do Rio de Janeiro através de dados
do Sistemade Informacdo de Mortalidade (SIM) e
de estatisticas do setor de Seguranca e Justica (Po-
licias Civil e Militar). Além disso, tenta tracar os
determinantes de vitimizagdo e das taxas de crime
para as mesmas regides. Os principais resultados
s80 aquel es relativos aos determinantes da vitimi-
zac80: arenda média, a escolaridade e a pobreza
afetam as probabilidades de vitimizagdo mas ndo
existe padréo Unico de correl acdo dessasvariavels,
nado foram detectados efeitos significativos associ-
adosaproporcao de mulhereschefesde domicilio;
a condicdo de atividade e a participaco politica
explicam de forma significativa as probabilidades
de vitimizacdo; o dcool aumenta as probabilida
desdevitimizagdo noscrimesndo economicamente
motivados e nos crimes violentos; a cor néo pro-
duz diferengas nosriscosde vitimizagdo por algum
tipo de crime (PIQUET, 2000).

BEATO et al. (1998) descrevem as tendénci-
asdacriminalidade violentaem Minas Gerais por
regidesadminigtrativase paraa gumas cidades uti-
lizando os registros da Policia Militar de Minas
Gerais (PMMG) para o periodo de 1986 a 1997.
Além disso, fazem correl agBes paraas seriesmen-
sais de crimes violentos de alguns municipios
mineiros. Eles identificam correlagéo forte entre
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as séries de ocorréncias de crimes violentos em
Belo Horizonte e as séries dos municipios vizi-
nhos e uma correlacdo forte entre os crimes vio-
lentos daRegi&do Metropolitanade Belo Horizon-
te, de Uberlandia e Uberaba (Tridngulo), Montes
Claros e Governador Vaadares (BEATO et al.,
1998). BEATO (1998) discute algumas aborda-
gensquetratam dadistribuicdo espacial dacrimi-
nalidade e analisa a incidéncia da criminalidade
em 756 municipios de Minas Gerais para 0 ano
de 1991 baseado nos dados da PMMG. Paraisso,
utiliza os estimadores de BAY ES apud BEATO
(1998) para corrigir as taxas brutas de criminali-
dade dos municipios com o intuito de reduzir a
instabilidade dosdadosafim defazer correl agbes
com indicadores socioecondmicos. Algunsresul-
tados obtidos pel o estudo sdo pouca ou quase ne-
nhumavariacdo dacriminalidade violenta parece
estar associada as medidas de desigual dade; deli-
tos criminais sdo bastante concentrados espacial
e temporal mente ja que entre as dez cidades com
0 maior nimero de crimes violentos, quatro séo
da Regido Metropolitana de Belo Horizonte

(RMBH), duas estdo no Triangulo Mineiro e as
outras sd0 importantes centros urbanos de suas
regides; o fendbmeno da criminalidade urbana vi-
olentaem Minas Gerai's, aexcecdo do homicidio,
ocorre com predominancia nos municipios de
porte médio e grande; aincidéncia dos homicidi-
0S € maior em municipios com menor grau de de-
senvolvimento, tal como medido pelo indice de
Desenvolvimento Humano (IDH) calculado pela
Fundacéo Jodo Pinheiro (FJP) (BEATO, 1998).

2 - TENDENCIAS LONGITUDINAIS E
ESPACIAIS DA CRIMINALIDADE
EM MINAS GERAIS

2.1 - Tendéncias Longitudinais

Os GRAFICOS abaixo apresentam a Situa-
¢ao da criminalidade em Minas Gerais no perio-
do de 1980 a 1995. As taxas para 0s VArios cri-
mes foram cal culadas com base nas estatisticas
do DATASUS (1980 41995) edaPoliciaMilitar
de Minas Gerais (1986 a 1995).

GRAFICO 1
MINAS GERAIS: TAXA BRUTA DE HOMICIDIO - 1980/1995
(POR 100 MIL HABITANTES)
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GRAFICO 2
MINAS GERAIS: TAXA BRUTA DE HOMICiDIO SEGUNDO AS REGIOES DO ESTADO - 1980/1995
(POR 100 MIL HABITANTES)
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FONTE: DATASUS.

Entre 1980 e 1995, a populacdo do Estado
deMinas Gerais cresceu cercade 27%. O GRA-
FICO 1 mostra que ataxade homicidio por 100
mil habitantes caiu 34% no mesmo periodo, se-
gundo dados do DATASUS®. Ja para os dados
daPoliciaMilitar de Minas Gerais, gue cobrem
o periodo de 1986-1995, aqueda correspondente

$Haevidénciasdequeadtilizacéo de gpenas oscodigos E960-
969 (homicidioselesdes provocadasintenciona mente por ou-
tras pessoas) pode levar auma subestimag&o do niimero total
de homicidios devido ao fato de que estes sBo muitas vezes
classificados como mortes de intenciondidade desconhecida
(codigo E980-989). Ete gjustamento da série de homicidios
requer, no entanto, uma estimativa da composi ¢ao das mortes
de intenciondidade desconhecida. Seguindo a metodologia
propostapor PIQUET (2000), utilizamos o niimero de mortes
causadas por homicidios (codigo E960-969 da CID9) e o nU-
mero demortes por intervencéo legal (E970-978) em suatota:
lidade. Além disso 50% das ocorréncias codificadas como
mortes por intencionalidade desconhecida (E980-989) foram
condderadas intencionais e, desta parcela, 96% foram consi-
deradascomohomicidios Essegustamentofol empregadotanto
nosgraficos e mapas apresentados, quanto nas regressdescom
oshomicidiosdo DATASUS como variavel dependente.

foi de 9%. As tendéncias da criminalidade se-
gundo as fontes de informacgéo mencionadas é
muito parecida, existindo apenas uma diferen-
ca na magnitude das taxas de homicidios no
inicio do periodo no qual existem dados paraas
duas fontes. Em 1995 as taxas de homicidios
por 100 mil habitantes eram de 9,43 (DATA-
SUS) € 9,58 (PMMG).

O GRAFICO 2 apresenta as taxas de homi-
cidios com base nas informaces do DATASUS
segundo regides de Minas Gerais. Na Regido
Metropolitanade Belo Horizonte (RMBH), ataxa
de homicidio por 100 mil habitantes apresentou
umareducdo significativanos primeirosanosdo
periodo analisado. Mas manteve-se estavel nos
anos posteriores, com umaligeira tendéncia as-
cendente a partir do final dos anos de 1980 (em
1995 ataxa de homicidio paraa RMBH foi de
16,92). A situacdo do restante do estado (reti-
rando aRMBH) éinversa, jaque podemos veri-
ficar, a partir de 1987, uma tendéncia de queda
nas taxas de homicidios.
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MINAS GERAIS: TAXA BRUTA DE CRIMES CONTRA O PATRIMONIO - 1986/1995

GRAFICO 3
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Baseado nas informacdes da Policia Militar os crimes de roubo, roubo améo armada e roubo

de Minas Gerais, calculamos para o periodo de de veiculos (GRAFICO 3). Verifica-se umatra-

1986 a1995 astaxas por 100 mil habitantes para

GRAFICO 4

MINAS GERAIS: TAXA BRUTA DE CRIMES CONTRA A PESSOA - 1986/1995
(POR 100 MIL HABITANTEYS)
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bem umatendénciacrescente até 1994 com uma
gueda em 1995.

Calculamos também, baseados nos dados
daPoliciaMilitar de Minas Gerais as taxas por
100 mil habitantes dos crimes contra a pessoa
para o periodo de 1986 a 1995, entre eles. ho-
micidios, homicidio tentado e estupro (GRA-
FICO 4). A taxa de homicidio tentado (escala
esguerda do grafico) alcangou patamares alar-
mantes no final dos anos de 1980 a inicio dos
anos de 1990, sofrendo depois umaquedabrus-
cae situando-se atual mente em niveis proximos
aos de 1986. As taxas de estupro tém apresen-
tado uma tendéncia declinante encontrando-se
em 1995 em 4,99 por 100 mil habitantes.

O GRAFICO 5 mostraas taxas de homicidi-
os por 100 mil habitantes segundo o0 sexo parao
Estado de Minas Gerais baseado nas informa
cdes do DATASUS para o periodo de 1980 a
1995. Uma observacdo importante é com rela-
¢cdo a magnitude das taxas entre a populacéo do
sexo feminino (escala direita) e masculino (es-
cala esquerda) ja que o tamanho da populagéo

de cada sexo é muito semelhante. As taxas para
0 ano de 1995 séo de 16,13 para os homens e
2,66 para as mulheres, uma diferenga de cerca
de 506%. Entretanto, ambas taxas apresentam
tendéncia declinante apds 1987.

Vaeconferir asfaixasetériasmais af etadas por
homicidios no Estado de Minas Gerais. Baseado
nas informacdo do DATASUS para o periodo de
1980 a 1995 calculamos as taxas para 0s grupos
com maior ocorréncia de homicidios. O GRAFI-
CO 6 mostra as taxas por 100 mil habitantes para
asfaixas de 15-19 anos, 20-29 anos e 30-39 anos.
Apesar de que astaxas de homicidios paraas duas
Ultimas faixas s8o maiores (20-29 anos com 16,84
e 30-39 anos com 15,82 em 1995) afaixamaisjo-
vem mostrou umatendéncia de aumento no perio-
do recente, gpds 1992 (11,27 em 1995).

2.2 - Distribuicao Espacial

Os MAPAS abaixo mostram a distribuicdo
espacial das taxas médias dos vérios tipos de cri-
mes aqui analisados para as 66 microrregioes de
Minas Gerais. Apresentamos aqui doismapaspara

GRAFICO5
MINAS GERAIS: TAXA BRUTA DE HOMICIDIOS SEGUNDO SEXO - 1980/1995
(POR 100 MIL HABITANTES)
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GRAFICO6
TAXA BRUTA DE HOMICIDIO SEGUNDO FAIXA ETARIA - 1980/1995
(POR 100 MIL HABITANTES)
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cadafonte de dados no caso dos homicidios (1986/
1990 e 1991/1995) e um para 0S outros crimes
(1991-1995). Astaxasforam calculadascom base
nas informagdes do DATASUS (Ministério da
Salide) e da Policia Militar de Minas Gerais.

OsMAPAS 1 e 2 apresentam a evolucao das
taxas médias dos homicidios das microrregides
mineiras da segunda metade da década de 1980 a
primeira metade da década de 1990. As regides
mais violentas situam-se no nordeste do estado
(Valedo Mucuri, Vale do Rio Doce e Jequitinho-
nha), no Tridngulo Mineiro, na Regido Noroeste
(Paracatu, Pirapora, Unai), além do entorno da
microrregido de Belo Horizonte. Observando o
MAPA 2, percebemos uma melhora nas taxas de
homicidios no estado, apesar de que a distribui-
¢ao espacial ndo sofre profundas alteracoes.

OsMAPAS 3 e4 apresentam astaxas média
de homicidio segundo os dados da Policia Mili-
tar de Minas Gerais. Estes dados nos mostram
resultados semelhantes com relacdo a distribui-
¢do espacial e aevolucdo nastaxas de homicidi-
os das microrregifes do estado.

NosMAPASS5 a9 sdo apresentadas as taxas
médias dos outros crimes analisados na se¢éo
economeétricado trabalho parao periodo de 1991/
1995. A distribuicéo espacial dastaxas de homi-
cidio tentado é muito parecida com ade homici-
dios nas duas fontes mostradas acima (MAPA
5). Os estupros concentram-se no Triangulo, na
Regido Noroeste e na Regido Metropolitana de
Belo Horizonte (MAPA 6). Os Roubos parecem
concentrar-se proximos aos centros urbanos
como nas microrregides de Belo Horizonte, Juiz
de Fora, Governador Valadares, Lavraseno Tri-
angulo (MAPAS7,8e9).

3 - OS DETERMINANTES DAS
TAXAS DE CRIME NAS
MICRORREGIOES MINEIRAS

3.1 - Metodologia

Na presente se¢do reaizamos um estudo eco-
nomeétrico dosdeterminantes dastaxasde crimenas
66 microrregides de Minas Gerais. Consideramos
tanto crimes violentos contra a pessoa (homicidio,
estupro e homicidio tentado), quanto crimes contra
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MAPA 1
MINAS GERAIS: TAXA DE HOMICIDIO MEDIA SEGUNDO MICRORREGIQES - 1986/1990
(POR 100 MIL HABITANTES)

FONTE: DATASUS.

MAPA 2
MINAS GERAIS: TAXA DE HOMICIDIO MEDIA SEGUNDO MICRORREGIQES - 1991/1995
(POR 100 MIL HABITANTES)

FONTE: DATASUS.
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MAPA 3
MINAS GERAIS: TAXA DE HOMICIDIO MEDIA SEGUNDO MICRORREGIOES - 1986/1990
(POR 100 MIL HABITANTES)
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MAPA 4
MINAS GERAIS: TAXA DE HOMICIDIO MEDIA SEGUNDO MICRORREGIOES - 1991/1995
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FONTE: PoliciaMilitar de Minas Gerais
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MAPA 5
MINAS GERAIS: TAXA DE HOMICIDIO TENTADO MEDIA SEGUNDO MICRORREGIQOES - 1991/1995
(POR 100 MIL HABITANTES)
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MAPA 6
MINAS GERAIS: TAXA DE ESTUPRO MEDIA SEGUNDO MICRORREGIQES - 1991/1995
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FONTE: PoliciaMilitar de Minas Gerais
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MAPA 7
MINAS GERAIS: TAXA DE ROUBO MEDIA SEGUNDO MICRORREGIOES - 1991/1995
(POR 100 MIL HABITANTES)
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MAPA 8
MINAS GERAIS: TAXA DE ROUBO A MAO ARMADA MEDIA SEGUNDO MICRORREGIOES - 1991/1995
POR 100 MIL HABITANTES
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FONTE: PoliciaMilitar de Minas Gerais
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MAPA9
MINAS GERAIS: TAXA DE ROUBO DE VEICULOS MEDIA SEGUNDO MICRORREGIOES - 1991/1995

(POR 100 MIL HABITANTES)
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a propriedade, envolvendo ou ndo violéncia (rou-
bo, roubo améo armada, roubo deveiculos). A fonte
da maior parte dos dados € a Policia Militar de
Minas Gerais. No caso de homicidios, utilizamos
também dados do DATASUS.

Baseados na literatura anterior, consideramos
como possivels determinantes das taxas de crime
varidveis relaivas as condi¢des econdmicas, soci-
ais e demogréaficas das microrregides estudadas.
Neste sentido, asvariavei sque consideramos como
determinantes basi cos das taxas de crime sdo: 1) o
ndmero médio de anos de estudo da populacéo de
mais de 25 anos, 2) o indice de desigualdade de
renda de Thell; 3) ataxa de urbanizacéo; 4) ataxa
de pessoas separadas, desquitadas ou divorciadas
por cada 100 habitantes; 5) a percentagem da po-
pulacéo com idades de 15 a 29 anos.

A motivacdo paraincluir as duas primeiras
variaveis e as hipéteses sobre 0s seus sinais es-
perados sdo de tipo econémico. O modelo eco-
némico sustenta que a incidéncia de atividades
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criminais depende dos beneficiosliquidosadvin-
dos das mesmas, que devem superar os rendi-
mentos que poderiam ser obtidos em atividades
legais (custos de oportunidade) num montante
suficientemente alto para compensar 0s custos
“morais’ associados com o desrespeito dalei, e
0S custos esperados de uma possivel detencéo e
posterior encarceramento. Destaforma, o crime
deveriaestar negativamente correl acionado com
0s custos de oportunidade advindos da partici-
pacdo em atividades criminais. Estes custos en-
globam ndo sb as remuneracdes que os crimino-
sos sacrificam enquanto estdo envolvidosem ati-
vidades ilegais, mas também aguelas que eles
deixardo de receber caso sgjam presos, tanto du-
rante a condenacdo quanto apos o término da
mesma — no segundo caso devido a efeitos de
estigma e de erosdo de capital humano e social.

De outro lado, pode-se esperar que o crime
aumente com o estoque de bens ou outros ativos
passivels de serem capturados mediante atividades
criminais. Assm, em &reas onde arenda e o esto-
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que de riqueza das vitimas potenciais sdo relativar
mente elevados pode-se esperar uma maior inci-
dénciadecrime. E plausivel esperar que estesfato-
res tenham umaimportanciamaior no caso de cri-
mes com motivacdo claramente econdmica, como
S80 0s crimes contra a propriedade. No caso de
homicidios e homicidios tentados, pode-se supor
gue apenas uma parte das ocorréncias tenha moti-
vacdo diretamente econdmica, enquanto nas de-
mais, e nos casos de estupro, a violéncia sga de
tipo ndo-instrumental. No entanto, mesmo nestes
ultimos casos, em que a violéncia aparece como
um fim em S mesmo, ndo € possivel descartar a
possi bilidade de que o criminoso realize um cél cu-
lo econdmico, comparando 0s custos, monetarios
ou ndo, associados com aredlizagdo do crime.

V é-seassim que, no contexto da perspectiva
econdmica dos determinantes da criminalidade,
ndo € possivel estabelecer apriori adirecdo do
efeito da educacdo sobre as taxas de crime de
uma dada regido. Maiores niveis educacionais
estdo associadosamaiores salarios e, portanto, a
mai ores custos de oportunidade para a atividade
criminal. Além disso, aeducacdo podeter o efei-
to de aumentar o custo “moral” associado apar-
ticipagéo em atividades ilegais. Sem embargo,
pode-se argumentar, também, que a educacéo
média de uma populagdo € uma boa medida de
sua renda permanente: assim, regides com mai-
ores niveis médios de educacdo seriam também
regides com um maior nimero de vitimas poten-
ciais economicamente atrativas. Desta forma, a
resultante dos vérios efeitos que aeducacdo pode
ter sobre o crime é teoricamente ambigua e se
constitui numa questéo passivel de ser respondi-
daempiricamente (EHRLICH, 1975). No entan-
to, no caso de crimes contra a pessoa que nem
sempre envolvem beneficios econdmicos, pode-
se esperar que os efeitos da educagdo sobre 0s
custos do crime dominem os efeitos sobre os
beneficios potenciais, diminuindo assim a inci-
dénciade atividades criminais.

A desigualdade na distribuigdo de renda,
por suavez, pode ser considerada uma proxy
para a diferenca entre os beneficios econ6-

micos do crime, associados com a renda das
vitimas, e os custos de oportunidades do cri-
me, associados com a renda dos criminosos
potenciais em atividades legitimas (FLEI-
SHER, 1966; EHRLICH, 1973). Na hipotese
de que vitimas de crimes economicamente
motivados pertencem a estratos socioecono-
mMicos superiores aos de seus vitimarios, po-
der-se-ia esperar que regi6es com umadistri-
buic&o de renda mais desigual tenham maio-
res niveis de crime. Este argumento, no en-
tanto, ndo se aplica aos casos em que 0s Cri-
mMinosos se deslocam para outras regides a
procura de suas vitimas. De outro lado, ha
diversos estudos que, numa perspectiva soci-
ol bgica, associam maiores niveis de desigual -
dade derenda adiversas formas de stress que
se traduzem numa maior propensao a ativida-
des e aformas violentas de resolucéo de con-
flitos, mesmo que estes ndo tenham uma mo-
tivacao economica (GARTNER, 1990).

Incluimos ataxa de urbanizagdo como deter-
minante basi co das taxas de crime com base, pri-
meiro, em evidéncias empiricas que demonstram
que estas Ultimas sdo significativamentemaisele-
vadasem cidadesqueem éreasrurais (GLAESER
& SACERDOTE, 1999). Além disso, de um pon-
to de vista tedrico, pode se argumentar que as ci-
dades facilitam as interagdes sociais com indivi-
duos jaengajados em atividades criminais, e per-
mitem assim a transferéncia para criminosos po-
tenciais dos conhecimentos e do “gosto” pelo cri-
me. GLAESER, SACERDOTE & SHEINKMAN
(1996) modelam estes processos e mostram que
elespodem contribuir aexplicar ando convergén-
cia de taxas de crime entre cidades.

A quartavariavel que consideramos como
basica— ataxa de separacdes — € umamedida
de desorganizacdo social. A hipotese de que
essa variavel tem um efeito potencial sobre o
crime deriva-se daidéia de que solidos vincu-
los interpessoais contribuem paracriar barrei-
ras a atividade criminal, na medida em que
fornecem controles e protegcdes contra a vio-
léncia (GARTNER, 1990). No mesmo espiri-
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to, as altas taxas de crimes encontradas em
muitas cidades americanas tém sido atribuidas,
pelo menos em parte, a erosdo do que cientis-
tas sociaistém chamado “ capital social” (DI1U-
LIO, 1996).* Empiricamente, GLAESER &
SACERDOTE (1999) mostram que a caracte-
ristica mais importante das populacgdes urba-
nas na explicagdo das taxas de crime encon-
tradas nas cidades dos EUA ¢é a percentagem
de domicilios chefiados por mulher.

A Ultimavariavel basica gue consideramos
na explicagdo das taxas de crime é a percenta-
gem de jovens na populacdo. Ha sblidas evi-
déncias de que, pelo menos em paises desen-
volvidos, os jovens encontram-se sobre-repre-
sentados tanto entre os criminais quanto entre
asvitimas (FARRINGTON, 1986). A literatura
ndo é unanime no que diz respeito as causas
deste fato estilizado, e quanto a estabilidade,
no tempo e espaco, darelacéo entreidade e cri-
me. Recentemente, GROGGER (1997) tém ar-
gumentado que amaior participacéo dosjovens
em atividades criminais pode ser em grande
medida explicada pelo seus menores salarios —
menores custos de oportunidade. Numa pers-
pectivasociol 6gica, pode-se argumentar que 0s
jovens estéo sujeitos a menores control es soci-
ais e por isso tém umamaior tendénciaa se en-
volver em atividades criminais. De qualquer
maneira, hd um consenso na literatura de que,
pelo menos em algumas circunstancias histori-
cas, os fatores demograficos tém desempenha-
do um papel importante na evolugdo das taxas
de crime — € 0 caso do efeito do envelhecimen-
to dos baby-boomers americanos nas taxas de
crime desse pais (BLUMSTEIN, 1995).

A nossa abordagem empirica consiste em
estimar, num primeiro momento, o efeito dascin-
co varidveis basi cas acima comentadas sobre os

4PUTNAM (1993) define capital social como “features of
social organization, such as trust, norms, and networks,
which can improve the efficiency of society in facilitating
coordinated actions.”

seis tipos de crime para 0s quais possuimos da-
dos adequados (TABELA 1).> O método econo-
métrico que empregamos € o de minimos qua-
drados ordinérios, com erros padréo corrigidos
por heterocedasticidade com o método de Whi-
te. Num segundo momento, com o objetivo de
testar a robustez dos resultados encontrados,
substituimos algumas das variaveis bésicas uti-
lizadas, por proxies alternativas dos determinan-
tes dastaxas de crime considerados. Neste senti-
do, estimamos, além do modelo bésico, um mo-
delo com arendafamiliar médiaper capita (em
logaritmos) no lugar de educacgéo (TABELA 2);
um modelo com a percentagem de domicilios
chefiados por mulher como medida alternativa
de desorganizacéo social, no lugar da taxa de
separacoes (TABELA 3); um modelo com aper-
centagem de domicilios sem acesso atelevisdo,
como medidaalternativado grau de“ndo” urba-
nizacdo (TABELA 4), e um modelo com a per-
centagem dapopulagéo com 15 a19 anosdeida-
de, no lugar de 15 a 29 anos (TABELA 5). Adi-
cionalmente, estimamos o modelo basico intro-
duzindo umavaridvel que mede a presencapoli-
cia, com o objetivo de avaliar aimportanciados
efeitos dissuasorios desta Ultima (TABELA 6).
Neste sentido, é pertinente comentar que ndo in-
cluimos esta variavel no modelo bésico devido
ao fato de que ela provavel mente sofre de sérios
problemas de endogenei dade, associados ao fato
de que apresencapolicia éem parte determina-
da pelas taxas de crime de cada regi&o. Final-
mente, adicionamos ao modelo basico umavari-
avel dummy paraaregido metropolitanade Belo
Horizonte (TABELA 7).

Asdefinicles precisas e asfontesdas varia
veis explicativas utilizadas, assim como as cor-
respondentes estatisticas descritivas e correl agdes
bivariadas encontram-se detalhadas no APEN-
DICE. Cabe notar, no entanto, que amaior parte
dos dados foi extraida dos censos nacionais de
1980 e 1991. Neste sentido, as taxas de crime

5 Como ja comentado, no caso de homicidios utilizamos
duas fontes de dados aternativas.
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utilizadas foram cal culadas como médias dasta-
xas anuais dos periodos 1980-84 (para ataxade
homicidios extraida do DATASUS) e 1991-95
(paratodas as outras taxas de crime).®

3.2 - Resultados

Os principais resultados podem ser visuali-
zados na TABELA 1, onde apresentamos as re-
gressfes com as cinco varidvels bésicas, estima-
das para as sete taxas de crime para as quai s obti-
vemos informagdes. Em primeiro lugar, verifica-
se gque o coeficiente da varidvel de educacdo mé-
dia da populacéo € estatisticamente significativo
paratodos os crimes, mastém sinal negativo para
0S Ccrimes contra a pessoa e positivo para os Cri-
mes contra a propriedade. Tal como comentado
acima, esteresultado € consi stente com as hipéte-
ses sugeridas pel o model o econémico.

NaTABELA 2, ondeavariavel educacdo é
substituidapelavariavel derendap/c média, ve-
rifica-se 0 mesmo padré&o: coeficientes signifi-
cativos para esta varidvel em todos os crimes,
com sinais respectivamente negativos e positi-
VOS para 0s Ccrimes contra a pessoa e contra a
propriedade. A Unica excegdo é dada pela re-
gressdo estimada para a taxa de homicidios ba-
seada em dados do DATASUS, em que arenda
p/c tem um coeficiente positivo e significativo.
Umainterpretacéo paraesteresultado é o de que
a subestimacdo do verdadeiro nimero de ho-
micidios numa dada microrregido — devida a
classificagdo erronea de algumas das ocorrén-
cias ou a auséncia completa de qualquer regis-
tro das mesmas — encontra-se possivelmente
correlacionada com a sua renda p/c média, o
gue poderia criar um Viés positivo na estima-
¢do do coeficiente em questdo. Cabe notar, além
disso, que 0 padréo de sinaisdavariavel educa-
¢a0 — negativo para crimes contra a pessoa e

& Namedida em que os dados da Policia Militar de Minas
Gerais cobrem o periodo a partir de 1986, as regressoes
com estes dados foram estimadas para as 66 microregides
de Minas Gerais somente para o periodo 1991-95.

positivo nos crimes contra a propriedade — se
mantém em quase todos os outros model os es-
timados (TABELAS 3 a7).

Em termos quantitativos, as nossas estima-
tivas sugerem que um aumento de um ano na
média de anos de estudo da populagdo implica
uma queda de 29% a 39% nas taxas de crime
contra a pessoa, e um aumento de 43% a 70%
nas taxas de crime contra a propriedade. Analo-
gamente, um aumento de 10% narenda p/c mé-
dia de uma microrregido implica uma queda de
7% a 13% nas taxas de crime contra a pessoa
(com a excecdo mencionada dos homicidios do
DATASUS), e um aumento de 10% a 20% nas
taxas de crime contra a propriedade.

Um segundo resultado que merece destaque
diz respeito ao efeito da desigualdade de renda
sobre as taxas de crime. Encontramos que o in-
dice de Theil esté positiva e significativamente
associado a maiores taxas de homicidios e ho-
micidiostentados, e negativae significativamente
associado amenores taxas de roubo de veicul os.
Para 0s outros crimes, esta variavel €, em geral,
ndo significativa.” Esteresultado € especialmente
consistente com as hip6teses sociol égicas sobre
os efeitos da desigual dade comentadas acima. O
resultado para roubo de veiculos, por outra par-
te, sugere que este tipo de crime é mais comum
em regides ricas e de baixa desigualdade, onde
ha um maior nimero de “avos’. De outro lado,
ando significanciadadesigualdade derendapara
0S outros crimes contra a propriedade é consis-
tente com o modelo econémico, na medida em
gue 0s criminosos se deslocam para outras éreas
em buscade“avos’.

A ndo significanciada variavel urbanizagéo,
para todos os tipos de crimes com a excegdo do
estupro e de homicidio DATASUS, é um terceiro
resultado que se desprende dos vérios modelos

7 As principais excegfes sdo os roubos que, em dois de
sete model os, aparecem positiva e significativamente as-
sociados a maiores indices de desigualdade de renda.
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estimados. O resultado para homicidio, segundo
estimadosapartir do DATASUS, pode, maisuma
vez, ser aribuido aumarelacéo negativa entre o
grau de urbanizacdo e aincidéncia de problemas
de sub-registro de 6bitos. O caso do estupro, que
aumenta.com o grau de urbanizagdo em quatro de
seismodel os, pode ser interpretado em termos de
gue no contexto urbano, e paraestetipo decrime,
0 risco de capturados criminosos é menor e, numa
perspectivasociol 6gica, adisponibilidade de opor-
tunidades criminais (alvos) € maior. Cabe notar,
no entanto, que o coeficiente da variavel de au-
séncia de aparelhos de televisdo — medida alter-
nativa de (ndo) urbanizacdo — é positivo (sinal
oposto a0 esperado) e significativo para crimes
contraapessoae negativo e significativo pararou-
bo de veiculos (TABELA 4). Destes resultados
desprende-se que as duas varidveis de urbaniza-
¢do utilizadas podem estar medindo fenGmenos
completamente distintos — apesar da correlacéo
de -56% entre as mesmas.

Um quarto resultado € dado pela impor-
tancia da desorganizacdo social, pelo menos
guando medida pel ataxa de separagdes, na ex-
plicacéo de todas as taxas de crimes aqui con-
sideradas. Com efeito, essavariavel é positiva
e significativa em todos modelos estimados,
apesar de que aproxy alternativa— apercenta-
gem de domicilios chefiados por mulheres —
s tém efeito significativo sobre as taxas de
homicidios tentados (TABELA 4). Em termos
guantitativos, no modelo basico um aumento
de 10% na taxa de pessoas separadas implica
aumentos de 2,1% a 6,1% nas vérias taxas de
crime. Cabe notar, no entanto, que estes resul -
tados podem estar viesados positivamente na
medida em que as taxas de desorganizagéo
social sejam por suavez causadas por maiores
taxas de crimes (ex. maior violéncia domésti-
calevando aum maior nimero de separacoes).

Quanto as variaveis demogréficas, encon-
tramos que as regi6es com umamaior presenca
dejovensde 15 a29 anos nasuapopul agéo apre-
sentam maiores taxas de homicidios e homici-
dios tentados, resultados estes que se mantém

em cinco de seis modelos. Contrariamente ao
esperado, a variavel em questdo ndo é signifi-
cativanas regressdes de crimes contraapropri-
edade nem no caso de estupros. No entanto,
guando a percentagem da populacdo de 15a19
anos é utilizada como proxy para a populagdo
jovem (TABELA 5), estavariavel aparece com
sinal positivo e significativo em todas asregres-
sBes, com excecdo daquela para roubo de vei-
culos. Além disso, também na TABELA 5, ob-
serva-se que no caso de crimes contra a pessoa
0 uso da varidavel demogréfica alternativa faz
com que as variaveis de educacéo e desigual-
dade percam significancia.

Finamente, nas TABELAS 6 e 7 introduzi-
mos no model o basico duasvariaveisadicionais:
respectivamente, ataxa de policiais (civis e mi-
litares) por 100.000 habitantes e umadummy para
aregido metropolitanade Belo Horizonte. A va-
riavel de policia sb é significativa para homici-
dios (DATASUS) e homicidios tentados e, nos
dois casos, 0 seu sinal é positivo. Interpretamos
este resultado contra-intuitivo —amaior presen-
capolicial, maior crime —como refletindo, mais
umavez, um problema de endogeneidade devi-
do a causalidade inversa navariavel de policia:
haveria mais policiais onde hd mais crimes de
homicidios, e ndo vice-versa. Quanto aos resul-
tados para Belo Horizonte, encontramos que a
dummy correspondente € significativa para os
crimes contraapessoae pararoubo améao arma-
da: paratodos estes crimes, Belo Horizonte pos-
Sui taxas superiores as que seriam previstas pelo
nosso modelo bésico.

4 - COMENTARIOS FINAIS

A titulo de conclusdo, cabe mencionar 0s
principai s topicos em que esforcos adicionais de
pesquisa aparecem Como Necessarios e/ou pro-
missores. Em primeiro lugar, se fazem necess&
rios esforgos no sentido de resolver os proble-
mas de endogenei dade apontados paraamaioria
das variaveis explicativas utilizadas. Estes pro-
blemas decorrem da existéncia de erros de me-
dicdo, causalidade inversa e possivelmente da
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presenca de efeitos fixos ndo observados. Possi-
veis solugdes para estes problemas envolvem a
construcdo de bases de dados em painel.

Em segundo lugar, acreditamos que o resul-
tado de que a parcela da populacdo com idades
de 15 a 19, encontra-se fortemente associada a
guase todos os crimes considerados, sugere que
0 estudo darelagdo entre demografia e crimina-
lidade deve render frutosimportantes no futuro.

Finalmente, umaimportante &rea de pesqui-
sa ndo explorada neste trabalho é o estudo dos
efeitos de trasbordamento espacial etemporal da
criminalidade. Neste sentido, astécnicas de eco-
nometria espacial e a estimagéo de modelos di-
namicos em painel aparecem como importantes
ferramentas para o aprofundamento da andlise
dos determinantes sociais, econdmicos e demo-
gréficos das taxas de criminalidade.

Abstract

After a brief review of the literature on the
economic determinants of crime, this paper in-
vestigates the longitudinal and spatial trendsin
crimeratesin Minas Gerais. Wethen perform an
econometric estimation of the determinants of
crime rates across the micro-regions of that sta-
te. To that end, we consider variables that are
representative of the average educational attain-
ment of the population, the degree of incomeine-
quality, the rate of urbanization, the degree of
socia disorganization and the share of youth in
the population. We test the robustness of the re-
sults by incorporating a variable that represents
police presence, ametropolitan areadummy, and
alternative proxies for the basic above-mentio-
ned factors. The main results are: higher educa
tional levels imply lower rates of personal cri-
mes but higher rates of property crimes; income
inequality is associated to higher rates of homi-
cides and attempted homicides, and to lower ra-
tes of vehicle theft; more urbanized micro-regi-
ons tend to have higher rape rates; social disor-

ganization, as measured by the divorce rate, is
associated to higher rates of al crimes; ahigher
share of youth in thetotal population implies hi-
gher crimerates, especially personal crimes.

Key-Words:

Crime-Minas Gerais, Micro-region-Minas
Gerais; Urbanization-Minas Gerais; Violence-
Minas Gerais; Social Problems-Minas Gerais.
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APENDICE

TABELA 1
MODELO BASICO
(T-ESTATISTICOS SAO APRESENTADOS ABAIXO DOS COEFICIENTES CORRESPONDENTES)

Variavel Dependente. Homicidio Homicidio Estupro Homicidio | Roubo Rouboa Roubode

(emlogs) Tentado MaoArmada Veiculos
Fonte: DATASUS PMMG PMMG PMMG PMMG PMMG PMMG
) @ (©) @) ©) (6) (7
Congtante -3,2620 * -2,5169 *** -2 5770 -2,7212 -2,3734 -3,3395 2,0941
-3,5220 -1,7580 -1,2570 -1,2730 -1,2700 -1,1680 0,9110
Educacéo -0,3561 * -0,3627 *  -0,2940 ** -0,3901 **| 04256 * 0,459 ** 0,6971 *
(anos de estudo médios -5,0880 -3,3140 -2,2070 -2,3020 3,7340 2,2660 3,6050

de pop. acimade 25 anos)

Desiguddade de Renda 1,1517 *** 15533 **  0.9295 2,6914 * | 1,5081 2,3347 -4,0411 *
(indice de Theil) 1,8310 2,1170 1,2620 2,9910 1,3930 1,6280 -3,8030
Urbanizagéo | 0,0087 *** -0,0117 0,0126 *** -0,0025 0,0063 0,0024 -0,0115
(domiciliosurbanoscomo  1,6060 -1,3820 1,7240 -0,2620 0,6730 0,1680 -0,8780
percentagem do total)

Desorganizagéo Socidl | 0,2114 **  0,5949 * 0,3531 * 05844 * | 06092 * 05327 ** 04209 **
(No. pessoas separadas 2,4750 4,0560 2,8950 3,5610 3,5090 2,1610 2,6080
por 100 habitantes)

Populagéo Jovem | 0,1816 * 0,1724 * 0,1120 0,179 **| 0,0273 0,0391 -0,0788
(pop.del5a29anoscomo  5,5030 3,6740 1,4000 2,1440 0,4280 0,3600 -0,8570
percentagem do total)

No. Observactes 132 66 66 66 66 66 63

R2 0,3111 0,5006 0,2906 0,3492 0,7257 0,5486 0,5610

FONTE: Elaborag&o dos autores.
NOTA: Paramaiores detal hes sobre as defini¢des e fontes das variaveis, ver TABELA A1 no Apéndice.
(*) parap-values menores ou iguais a0.01; (**) parap-v <=0.05; (***) parap-v <= 0.1.
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TABELA 2
MODELO COM RENDA FAMILIAR PER CAPITA
(T-ESTATI STICOS SAO APRESENTADOS ABAIXO DOS COEFICIENTES CORRESPONDENTES)

Variavel Dependente. Homicidio Homicidio Estupro Homicidio | Roubo Rouboa Roubode

(emlogs) Tentado MaoArmada Veiculos
Fonte: DATASUS PMMG PMMG PMMG PMMG PMMG PMMG
D 2 (©) 4 ® (6) (7
Congtante -2,2687 **  -0,6387 -1,1193 -0,6013 -4,7036 *  -56120 ** -1,4051
-2,2970 -0,5210 -0,6050 -0,3480 -2,9420 -2,0540 -0,5730
Renda 0,6823 * -1,0045*  -0,6805 ** -1,2863 * | 1,4394 * 1,0499 ** 20341 *
(logaritimo darenda 3,5360 -3,6150 -2,2260 -3,6570 4,8700 2,0720 3,4470

familiar pc. média)

Desiguddade de Renda 0,7922 1,0047 0,5131 2,0579 **| 2,2068 ** 29828 ** -2,9925 **
(indice de Theil) 1,2260 1,5330 0,7240 2,4000 2,1920 2,0890 -2,5250
Urbanizagéo | -0,0146 * -0,0153**  0,0074 -0,0031 0,0064 0,0106 -0,0068
(domiciliosurbanoscomo  -2,9670 -2,0530 1,1060 -0,4060 0,7010 0,8150 -0,5640
percentagem do total)

Desorganizagéo Socidl | 0,0908 0,7134 * 0,4435 * 0,7203 * | 04594 ** 10,3918 0,2036
(No. pessoas separadas 0,9840 5,2160 3,5100 4,4790 2,6290 1,4920 1,3100
por 100 habitantes)

Populagéo Jovem | 0,0863 *** (,1879 * 0,1156 0,2101 **| -0,0083 0,0343 -0,1206
(pop. de1l5a29anoscomo  1,9210 3,8530 1,4220 2,5930 -0,1400 0,3080 -1,3040
percentagem do total)

No. Observactes 132 66 66 66 66 66 63
R2 0,2299 0,5119 0,2760 0,3924 0,7542 0,5395 0,5896

FONTE: Elaboragéo dos autores.
NOTA: Detalhes sobre as defini¢des e fontes das variaveis, ver TABELA no Apéndice.
(*) parap-values menores ou iguais a0.01; (**) parap-v <=0.05; (***) parap-v <= 0.1.
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TABELA 3

MODELO COM NUMERO DE DOMICILIOS CHEFIADOS POR MULHERES
(T-ESTATI STICOS SAO APRESENTADOS ABAIXO DOS COEFICIENTES CORRESPONDENTES)

Variavel Dependente. Homicidio Homicidio Estupro Homicidio |[Roubo Rouboa Roubode

(emlogs) Tentado MaoArmada Veiculos

Fonte: DATASUS PMMG PMMG PMMG PMMG PMMG PMMG

) (&) (©) @) ©) (6) )

Congtante -1,6268 ***  -2,7690 -3,0425 -3,9357 ***| -1,0045 -2,9024 3,0092
-1,7190 -1,5430 -1,4680 -1,6950 -0,4910 -0,9100 1,1950

Educacdo -0,2809 * -04561*  -0,3440 ** -04652 * | 0,3032 ** 03644 * *

(anos de estudo médios -4,2870 -3,8460 -2,6010 -2,8980 2,2380 1,6500 3,0760

de pop. acimade 25 anos)

Desiguadade de Renda 1,3562 **  1,9852 **  1,0231 26175 * | 27423 ** 30630 *** -2,7875 **

(indice de Theil) 2,2080 2,1650 1,4340 2,8650 2,3280 1,9530 -2,3240

Urbanizagéo | 0,0122 **  0,0063 00226 *  0,0132 ***| 0,0278 *  0,0198 0,0061

(domiciliosurbanoscomo  2,4790 0,8880 3,7150 1,7270 3,7650 1,5200 0,5180

percentagem do total)

Desorganizagdo Socid Il -0,0160 0,0251 0,0323 0,0778 ** | -0,0589 ** -0,0140 -0,0624 ***

(chefiafemininadefam. -0,8990 0,8190 1,3860 2,5390 -2,0330 -0,3520 -1,9330

em percentagem )

Populagéo Jovem | 0,1234 * 0,1680 *  0,1137 0,1887 ** | 0,0015 0,0260 -0,0963

(pop.del5a29anoscomo  4,1670 2,8120 1,4210 2,1440 0,0200 0,2310 -1,0240

percentagem do total)

No. Observagoes 132 66 66 66 66 66 63

R? 0,2878 0,3321 0,2279 0,2868 0,6765 0,5063 0,545

FONTE: Elaborag&o dos autores.

NOTA: Detalhes sobre as defini¢oes e as fontes das varidveis, ver TABELA no Apéndice.

(*) parap-values menores ou iguais a0.01; (**) parap-v <=0.05; (***) parap-v <= 0.1.
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TABELA 4

MODELO COM MEDIDA ALTERNATIVA DE URBANIZACAO
(T-ESTATI STICOS SAO APRESENTADOS ABAIXO DOS COEFICIENTES CORRESPONDENTES)

Variavel Dependente. Homicidio Homicidio Estupro Homicidio | Roubo Rouboa Roubode
(emlogs) Tentado MaoArmada Veiculos
Fonte: DATASUS PMMG PMMG PMMG PMMG PMMG PMMG
) 2 (©) 4 ©) (6) ()
Constante -41364*  -2,0210 -2,1450 -1,8943 -2,3400 -3,1843 1,3278
-4,9030 -1,3260 -1,0700 -0,9270 -1,1890 -1,0800 0,5670
Educacéo -0,0701 -0,3720*  0,0689 -0,1290 05415 * 05554 ** 03120 **
(anos de estudo médios -1,1230 -3,0520 0,5300 -0,8330 3,7020 2,4860 2,0970
de pop. acimade 25 anos)
Desigualdade de Renda 1,3606 ** 15329 *** 04704 2,3283 **| 1,3681 2,2109 -3,4620 *
(indice de Theil) 2,1500 1,9320 0,6510 2,5830 1,2150 1,5460 -2,9580
Urbanizacdo I1 0,0117 * 0,0320 0,0583 * 0,0761 * | 0,0117 0,0181 -0,0691 **
(percentagem dedomicilios  5,1840 1,2910 2,9850 3,2930 0,4360 0,4600 -2,1880
semacessoaTV)
Desorganizagéo Socidl | 0,4006 * 0,4527 * 0,3673 * 04503 * | 06430 * 05250 ** 04326 *
(No. pessoas separadas 5,1140 3,5130 3,7220 3,4560 4,1590 2,2970 3,0200
por 100 habitantes)
Populacdo Jovem | 0,1712 * 0,1312 **  0,0717 0,1077 0,0232 0,0251 -0,0230
(pop. de15a29anoscomo  6,2960 2,4090 0,8800 1,3090 0,3270 0,2130 -0,2390
percentagem do total)
No. Observacdes 132 66 66 66 66 66 63
R2 0,4583 0,4968 0,3232 0,4055 0,7245 0,5497 0,5809

FONTE: Elaboragéo dos autores.
NOTA: Detalhes sobre as defini¢des e fontes das variaveis, ver TABELA no Apéndice.
(*) parap-values menores ou iguais a0.01; (**) parap-v <=0.05; (***) parap-v <= 0.1.
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TABELA S

MODELO COM PERCENTAGEM DA POPULACAO DE 15A 19 ANOS
(T-ESTATI STICOS SAO APRESENTADOS ABAIXO DOS COEFICIENTES CORRESPONDENTES)

Variavel Dependente. Homicidio Homicidio Estupro Homicidio

Roubo

Roubo a

Roubo de

(emlogs) Tentado MaoArmada Veiculos
Fonte: DATASUS PMMG PMMG PMMG PMMG PMMG PMMG
) (&) (©) @) ©) (6) )

Congtante -4,0959 * -3,6636*  -3,5309 ** -51082 * | -39541* -6,6617 *  -0,4135
-6,4520 -2,8830 -2,3430 -3,1530 -2,3860 -2,9050 -0,2230

Educagéo 0,0970 0,0279 -0,0288 0,0825 05645 *  0,7169 * 0,6835 *

(anos de estudos médios 1,1390 0,2720 -0,2210 0,5060 4,6640 3,5160 3,1040

de pop. acimade 25 anos)

Desiguadade de Renda 0,2198 0,2473 0,0435 1,1155 1,0490 1,4863 -3,9741 *

(indice de Theil) 0,3700 0,3650 0,0610 1,3550 1,0730 1,0580 -3,7040

Urbanizagéo | 0,0014 -0,0113 0,0127 *** -0,0026 0,0058 0,0011 -0,0128

(domiciliosurbanoscomo  0,2560 -1,4010 1,7420 -0,2880 0,6160 0,0830 -0,9360

percentagem do total)

Desorganizagéo Socidl | 0,3440 * 05375 * 03141 * 05151 * | 05890 * 04954 ** 04203 *

(No. pessoas separadas 4,2930 3,9750 2,8000 3,5480 3,4730 2,1020 2,7020

por 100 habitantes)

Populacdo Jovem I 0,469 * 05093 *  0,3499 ** 00,6392 * | 0,2079 *** 0,3939 ** 0,0413

(pop.del5al9anoscomo  9,4610 5,0990 2,5700 4,3970 1,6840 2,0160 0,2830

percentagem do total)

No. Observactes 132 66 66 66 66 66 63

R2 0,4285 0,5640 0,3342 0,4460 0,7327 0,5703 0,5559

FONTE: Elaborag&o dos autores.

NOTA: Detalhes sobre as defini¢des e fontes das variaveis, ver TABELA no Apéndice.

(*) parap-values menores ou iguais a0.01; (**) parap-v <=0.05; (***) parap-v <= 0.1.
Revista Econdmica do Nordeste, Fortaleza, v. 31, n. Especial p. 630-659, novembro 2000 653



TABELA 6
MODELO COM VARIAVEL DE POLICIA
(T-ESTATI STICOS SAO APRESENTADOS ABAIXO DOS COEFICIENTES CORRESPONDENTES)

Variavel Dependente. Homicidio Homicidio Estupro Homicidio | Roubo Rouboa Roubode

(emlogs) Tentado MaoArmada Veiculos
Fonte: DATASUS PMMG PMMG PMMG PMMG PMMG PMMG
D 2 (©) 4 ® (6) (7
Congtante -3,1035 * -2,3837 -2,3429 -2,1339 -2,4715 -3,0981 1,8852
-3,5600 -1,6390 -1,1180 -1,0730 -1,2820 -1,0570 0,8070
Educacéo -0,3730 * -0,3847* -0,3326 * -04871 * | 04418 * 04198 ** 0,7243 *
(anos de estudo médios -5,7730 -3,5390 -2,7390 -3,2500 3,4200 2,0320 3,3670

de pop. acimade 25 anos)

Desiguddade de Renda 0,9910 1,3697 *** 0,6070 1,8824 **| 1,6432 2,0021 -3,7911 *
(indice de Theil) 1,5400 1,8330 0,7850 2,1840 1,4050 1,3330 -3,3360
Urbanizagéo | 0,0065 -0,0120 0,0120 -0,0039 0,0066 0,0018 -0,0109
(domiciliosurbanoscomo  1,1720 -1,4050 1,5850 -0,4180 0,7200 0,1260 -0,8350
percentagem do total)

Desorganizagéo Socidl | 0,2190 * 0,5775 * 03224 ** 05075 * | 06220 * 05011 *** 0,4409 **
(No. pessoas separadas 2,6400 3,9230 2,5080 3,3560 3,3480 1,8560 2,5990
por 100 habitantes)

Populagéo Jovem | 0,1801 * 0,1732 * 0,1134 0,1832 **| 0,0267 0,0406 -0,0790
(pop. de1l5a29anoscomo  5,7320 3,6710 1,4540 2,4510 0,4120 0,3810 -0,8600
percentagem do total)

Palicia 0,0009 * 0,0005 0,0009 0,0022 **| -0,0004 0,0009 -0,0007
(Policiaiscivisemilitares  3,2010 0,7470 0,8920 2,1760 -0,4150 0,6300 -0,7110

por 100 mil habitantes)

No. Observagtes 132 66 66 66 66 66 63
R? 0,3427 0,5057 0,3111 0,4220 0,7267 0,5536 0,5645

FONTE: Elaborag&o dos autores.
NOTA: Detalhes sobre as defini¢des e fontes das variaveis, ver TABELA no Apéndice.
(*) para p-values menores ou iguais a0.01; (**) parap-v <=0.05; (***) parap-v <= 0.1.

654 Revista Econdmica do Nordeste, Fortaleza, v. 31, n. Especia p. 630-659, novembro 2000



TABELA 7
MODELO DUMMY DE REGIAO METROPOLITANA DE BH
(T-ESTATI STICOS SAO APRESENTADOS ABAIXO DOS COEFICIENTES CORRESPONDENTES)

Variavel Dependente. Homicidio Homicidio Estupro Homicidio

Roubo Rouboa

Roubo de

(emlogs) Tentado MaoArmada Veiculos
Fonte: DATASUS PMMG PMMG PMMG PMMG PMMG PMMG
) (&) (©) @) ©) (6) )

Constante -29903*  -2,2978 -2,3067 -2,3538 -2,5419 -2,9816 2,0795
-3,1890 -1,5820 -1,1230 -1,1140 -1,3200 -1,0210 0,8800

Educacdo -0,3665*  -0,3872*  -0,3242 ** -0,4312 **| 04444 * 0419 ** 06985 *

(anos de estudo médios -5,2680 -3,4460 -2,2930 -2,4050 3,8690 2,0170 3,4290

de pop. acimade 25 anos)

Desigualdade de Renda 1,0805 *** 1,4079 *** (,7501 2,4476 * | 1,6200 2,0971 -4,0316 *

(indice de Theil) 1,7100 1,8710 0,9940 2,7040 1,4450 1,4010 -3,5720

Urbanizagéo | 0,0091 *** -0,0104 0,0141 *** -0,0004 0,0054 0,0044 -0,0116

(domiciliosurbanoscomo  1,6750 -1,2170 1,8810 -0,0420 0,5640 0,3070 -0,8570

percentagem do total)

Desorganizagdo Socid | 0,2045 ** 05741 * 03274 * 05495 * | 06252 * 04988 *** 04221 **

(No. pessoas separadas 2,3840 3,8590 2,6530 3,3060 3,4780 1,9930 2,5390

por 100 habitantes)

Populagéo Jovem | 0,1738 * 0,1691 *  0,1080 0,1742 **| 0,0298 0,0339 -0,0786

(pop.del5a29anoscomo  5,2150 3,5840 1,3390 2,0650 0,4610 0,3090 -0,8460

percentagem do total)

DummieRegido 2,3240 ** 04343 ** (05358 ** 00,7284 * | -0,3341 0,7096 ** -0,0259

Metropolitana 7,4320 2,5850 2,5520 2,7710 -1,5260 2,1530 -0,0960

No. Observactes 132 66 66 66 66 66 63

R? 0,3247 0,5082 0,3059 0,3651 0,7274 0,5547 0,5610

FONTE: Elaborag&o dos autores.

NOTA: Detalhes sobre as defini¢des e fontes das variaveis, ver TABELA no Apéndice.
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TABELA 8
ESTATISTICAS DESCRITIVAS DASVARIAVEISUTILIZADAS (1980)

Variaves No. of Obs. Média Desv. Padréao Min. M ax.
Homicidio DATASUS 66 12,05 4,61 2,83 23,81
Educacdo 66 2,69 0,90 0,88 5,06

Renda 66 3,53 0,36 2,76 4,32
Desigualdade de Renda 66 0,53 0,07 0,33 0,72
Urbanizacéo | 66 57,55 17,68 15,75 95,81
Urbanizacdo I1 66 58,51 19,91 19,28 94,51
Desorganizagdo Socidl | 66 9,89 2,72 5,89 17,83
Desorganizagéo Social 11 66 14,82 241 9,72 20,62
Populacdo Jovem | 66 28,68 1,88 24,87 32,58
Populacdo Jovem 1 66 12,02 0,34 11,17 12,77
Policia 66 156,09 120,10 32,52 604,51

FONTE: Elaborac&o dos autores.

TABELA 9
ESTATISTICAS DESCRITIVAS DASVARIAVEISUTILIZADAS (1991)
Variaves No. of Obs. Média Desv. Padréo Min. M ax.
Homicidio DATASUS 66 7,71 3,49 152 20,78
HomicidiosPMMG 66 9,86 521 2,28 23,18
Estupro 66 4,83 2,78 1,79 18,33
Homicidio Tentado 66 32,15 18,99 547 97,87
Roubo 66 18,44 18,69 1,02 95,03
Roubo aMao Armada 66 14,12 20,89 0,51 112,03
Roubo de Veiculos 66 1,90 1,94 0,00 11,26
Educacéo 66 3,85 1,04 1,66 6,25
Renda 66 3,36 0,37 2,59 4,16
Desigualdade de Renda 66 0,58 0,06 0,49 0,74
Urbanizacgo | 66 66,23 16,39 27,47 94,81
Urbanizacdo I1 66 6,10 3,68 1,07 13,48
Desorganizagéo Socid | 66 19,43 5,42 9,58 35,68
Desorganizagdo Socid Il 66 17,87 2,25 13,49 22,25
Populacdo Jovem | 66 27,65 1,10 25,38 30,00
Populacdo Jovem 1 66 10,32 0,67 8,87 11,79
Policia 66 178,97 105,90 38,36 572,39

FONTE: Elaborac&o dos autores.
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TABELA 10
CORRELACOES SIMPLESENTRE ASVARIAVEISUTILIZADAS (1980 E 1991)

Educacéo Des. Renda Urbanizacéo | Desorg. Social | Pop. Jovem |
Educacdo 1,0000
Des. Renda 0,2555 1,0000
Urbanizaco | 0,8666 0,1836 1,0000
Desorg. Socid | 0,6381 0,3824 0,5467 1,0000
Pop. Jovem | 0,4478 -0,1463 0,5856 -0,0871 1,0000
Homicidios SUS -0,0897 0,0250 0,1027 -0,0693 0,3498
Renda 0,6646 0,0232 0,7743 0,1620 0,7923
Desorg. Social 11 0,2863 0,2181 0,1777 0,4118 -0,2412
Urbanizaco I -0,7538 -0,3385 -0,5556 -0,7166 -0,0724
Pop. Jovem 1 -0,6487 -0,2424 -0,3759 -0,7229 0,2641
Palicia 0,5180 0,2083 0,5427 0,3165 0,3122
Dm RMBH 0,2634 0,1151 0,2373 0,1526 0,2147
FONTE: Elaborac&o dos autores.
TABELA 11

CORRELACOES SIMPLESENTRE ASVARIAVEISUTILIZADAS (1991)

Educagdo Des. Renda Urbanizagdo!l Desorg. Sociall  Pop. Jovem |
Educaco 1,0000
Des. Renda 0,0277 1,0000
Urbanizaco | 0,8904 -0,0022 1,0000
Desorg. Socid | 0,5081 0,1249 0,6459 1,0000
Pop. Jovem | 0,6521 -0,0931 0,6283 0,3414 1,0000
Homicidios SUS 0,1631 0,2693 0,1941 0,5894 0,3132
HomicidiosPMMG -0,4555 0,1993 -0,3540 0,1505 -0,1344
Estupro 0,1172 0,1289 0,2756 0,4464 0,2307
Homicidio Tentado -0,2251 0,2799 -0,1123 0,2658 -0,0009
Roubo 0,7729 0,1570 0,7782 0,6874 0,5197
Roubo aMao Armada 0,6744 0,1904 0,6611 0,5760 0,4523
Roubo de Veiculos 0,6775 -0,2393 0,6088 0,4427 0,3887
Renda 0,9503 -0,0486 0,8737 0,5822 0,6670
Desorg. Socid Il 0,0184 0,2736 0,0584 0,0724 -0,0756
Urbanizacdo I1 -0,7781 0,0628 -0,5729 -0,2194 -0,3595
Pop. Jovem [1 -0,7845 0,1713 -0,6653 -0,3025 -0,2216
Palicia 0,5965 0,2548 0,5786 0,4768 0,3613
DmRMBH 0,2895 0,2084 0,2179 0,2493 0,1911
FONTE: Elaboracdo dos autores.
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QUADRO 1

DESCRICAO E FONTES DAS VARIAVEISUSADAS NA ANALISE DAS MICRORREGIOES DE

Taxade Homicidio
(PMMG)

Taxade Homicidio
Tentado (PMMG)

Taxade Estupro
(PMMG)

Taxade Roubo
(PMMG)

Armada (PMMG)

Taxade Roubo de
Veiculos (PMMG)

Taxade Roubo aMao

Homicidioselesdes provocadasintenciona mente
por outras pessoas, por 100.000 habitantes.

O Homicidio tentado € conceituado como o ato de
meatar dguém que ndo seconsumapor drcungténcias
dhdasavontade do agente, por 100 mil hebitantes

O Estupro € conceituado como o ato de constran-
ger mulher & conjuncdo carna, mediante violén-
cia ou grave ameaga. Presume-se violéncia se a
vitima é dienada ou débil mental e o agente co-
nhecia esta circunstancia; ndo pode, por qualquer
outra causa, oferecer ressténcia; ou ndo é maior
de quatorze anos. Taxa por 100 mil habitantes.

Odimederoubocondgenasubtraciodecoisadhea
movel, paras ou paraoutrem, mediantegrave ame-
acaou violénciaapessoa, ou depois de havé-la, por
quaquer meio, reduzido aimpossibilidade deress
téncia Caracteriza-se pdainexisténcia de emprego
de armas, sendo 0 modo mais usud 0 emprego de
forcafisica. Taxapor 100 mil habitantes.

O crime de roubo améo armada é o roubo praticado
emqueavioléndaouamescaapessoaéexercdacom
emprego de ama de fogo ou branca punhais, facas,
adagas, chugos, edtiletes, canivetes, sares, baionetas,
espadas, bengdas-estoques guarda-chuvas-esoques,
navadhaseoutras Por 100 mil hebitantes

Roubo de veiculo consumado congste na subtra-
¢80 deveiculo automotor sobrerodas (automove,
caminhao, camioneta, furgdo, motocicletaesimi-
lares) paras ou paraoutrem, mediantegraveame-
aca ou violéncia a pessoa, ou depois de havé-la,
por qualquer meio, reduzido aimpossibilidade de
ressténcia. Caracteriza-se pela inexisténcia de
emprego de armas. E mais usual o emprego de
forcafisica Taxapor 100 mil habitantes.

MINAS GERAIS
Variavel Descricdo Fonte
Taxade Homicidio Homicidios calculado como em Piquet (2000), Congruidaatravésdasinformagbesdo DATASUS
(DATASUS) por 100.000 habitantes. (Ministério daSalide). Osdados estéo disponiveis

em um CD digponibilizado peo DATASUS.

Os dados de populacdo sdo do Censo e de esti-
mativas do IBGE disponibilizados no mesmo
enderego acima.

Congtruida através das informagBes disponibili-
zadas em um CD pela Policia Militar de Minas
Gerais. Os dados de populagéo sdo do Censo e
de estimativas do IBGE.

Como descrito acima

Como descrito acima

Como descrito acima.

Como descrito acima

Como descrito acima

FONTE: Elaborag&o dos autores.
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Variavel

Descricdo

Fonte

Educacdo (FJP)

Renda Familiar Per
Capita Média (FIP)

Desigualdade daRenda
(FIP)

Urbanizagéo |

Urbanizagdo |1

Desorganizagdo
Socid |

Desorganizagéo
Social Il

Populacdo Jovem |

Populacdo Jovem I1

Policia

Dummy Regiéo
Metropolitana de Belo
Horizonte

Raz&o entreasomado nimero de anosde estudo
paraapopulacdo de 25 anose maisdeidade e o
total das pessoas neste segmento etério.

Razdo entre o somatério da renda familiar per
capita detodos osindividuos e o total dessesin-
dividuos. O universo deindividuos considerados
élimitado agquel es que sGo membros de familias
que vivem em domicilios particulares. Os valo-
res da renda familiar per capita estéo todos em
cruzeiros de 1° de setembro de 1991.

Grau de Desiguadade, medido pelo indice L, de
Thell, dadigtribui¢do deindividuossegundo aren-
da familiar per capita. O universo de individuos
cons deradosélimitado aquelesque séo membros
defamiliasquevivem em domiciliosparticul ares.
SSotambém excluidosdouniversodeandiseague-
les individuos que apresentam renda per capita
nula Comoesseindicebaseia-senologaritimodas
rendas, e endo pode ser cal culado sequal quer ren-
dafor nula Por essarazdo, o cdculo do Theil-L
implicaaexclusdo dosindividuoscom rendazero.

Domicilios urbanos como percentagem do total.

Percentagem de domiciliossem acessoaTV.

NUmero de pessoas separadas por 100 habitantes.

Chefiafemininade familiaem percentagem.

Populacdo de 15 & 29 anos como percentagem
do total.

Populacdo de 15 & 19 anos como percentagem
do total.

Policiaiscivisemilitares por 100 mil habitantes.

Variavel quetomavalor 1 paraamicrorregido que
corresponde a Regi&o Metropolitanade Belo Ho-
rizonte e 0 paraas outras microrregifes do estado.

I nformagdes disponibilizadas pel aFundagdo Jodo
Pinheiro através da publicacdo em meio magné-
tico “ CondigBes de Vida nos Municipios de Mi-
nas Gerais— 1970/80/91".

Como descrito acima

Como descrito acima

Construida a partir dos Censos de 1980 e 1991
do IBGE pelos autores.

Construida a partir dos Censos de 1980 e 1991
do IBGE pelos autores.

Construida a partir dos Censos de 1980 e 1991
do IBGE pelos autores.

Construida a partir dos Censos de 1980 e 1991
do IBGE pelos autores.

Os dados de populagéo sdo do Censo e de esti-
meativas do IBGE disponibilizados no site do
DATASUS citado acima.

Como descrito acima

Construida a partir dos Censos de 1980 e 1991
do IBGE pelos autores.

Construidapelosautoresapartir dasmicrorregi-
Oes brasileiras do IBGE.
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