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Resumo

Trata a questéo da criminalidade na Regi&o
Policial daGrande S&o Paulo (RPGSP), tomando
como referéncia o agregado de ocorréncias poli-
ciaisregistradas, bem como as modalidades espe-
cificas de furto e roubo de veiculos. Tenta enten-
der um pouco maisarespeito do fenébmeno dacri-
minalidade nessa importante regido, para que
modela uma curva de oferta de atividades crimi-
nosas, tomando-se como referencial tedrico os
modelos de aocacdo Gtima do tempo no escopo
da economiado crime. Fazendo uso dos modelos
de co-integracéo e do mecanismo de correcéo de
erros, gjustacurvas de of erta paraas modalidades
de crimes agregados e furto e roubo de veiculos.
Os resultados economeétricos mostram que o au-
mento dos indices de desemprego e de concentra-
¢do de renda, a reducdo do rendimento médio do
trabalho e a deterioragdo das performances da
policiaedajusticaexplicam o crescimento daati-
vidade criminosa nessa regi&o, tanto para os cri-
mes agregados quanto paraagquel es especificosde
furto e roubo de veiculos.
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1 - INTRODUCAO

O crescimento sistemético da criminalidade
naregido da grande S&o Paulo, constatado atra-
vés do aumento no numero de crimes lucrativos
nessa regido, € um dos fendmenos sociais que
mai s tem chamado aatencéo dos estudiosos e da
sociedade de modo geral, nos ultimos anos
(CARRERA-FERNANDEZ, 1998).! Nunca se
imaginou que a grande quantidade de registros
de ocorrénciaspoliciais nessamodalidade de cri-
me pudesse gerar tanta polémica a respeito da
melhor forma de atacar esse grave problema so-
cia que aflige os paulistanos. Obviamente que
esse aumento acentuado da criminalidade ndo é
“privilégio” apenas de S&o Paulo, mas € uma
caracteristica das grandes metrépoles em quase
todos os paises’. No entanto, é consenso entre
0s estudiosos que 0 aumento da criminalidade
na grande S&o Paulo tem atingido proporcgdes
preocupantes, até mesmo quando comparadas a
outras regides do mundo.

Uma compl eta gama de atividades crimino-
sas, tais como assaltos, furtos e roubos de veicu-
lo, roubos abanco, trafico de drogas, guerras por
pontos de venda de droga, acertos de contas do
tréfico, contrabando de armas, corrupcao e es-
candal os naadministracéo publica, extorsdes por

! Crimes|ucrativos sdo todos os crimes contraa propriedade
(ou patriménio), por exemplo, roubo, assalto, arrombamen-
to, latrocinio, seqliestro, sonegacdo, etc., assim como apro-
ducdo, comerciaizacdo e porte de bens ilegais, tais como
narcdticos, produtos fruto de roubos, armas, jogos de azar e
progtitui¢do, dentre outros; enquanto que crimes ndo lucrati-
vos sfo todos osilicitos que ndo estdo incluidos nesse grupo.

2|ngtitutos especiaizadosem estatisticascriminais, taiscomo
aCentral Intelligence Agency (CIA), aAgénciaCentral de
InformagBes do Governo Americano e o Federal Bureau of
Investigation (FBI), o Escritorio Federal deInvestigagdo do
Departamento de Justica Americano, acreditam que o total
de crimes lucrativos registrados nos Estados Unidos da
Américaultrapassou acasados 13 milh8esde ocorrénciase
o valor das propriedades roubadas 0 montante de US$15
bilhdes de dolares. A perdatota gerada pela atividade do
crime nos EUA supera hoje US$ 17 bilhGes de dolares, re-
presentando 0,7% do PIB americano.

meio de sequiestro e envolvimento de artistas e
personalidades publicas com crimes e drogas,
todas envolvendo grande quantidade de capital
€, muitasvezes, com extremavioléncia, cadavez
mais fazem parte do cotidiano dos paulistanos.

A taxa de crescimento anual no nimero de
ocorréncias policiais registradas para crimes lu-
crativos naRegi&o Policial daGrande S&o Paulo
(RPGSP) supera 10%, sendo que, paraamodali-
dade de crime de sequestro, os registros apre-
sentaram um crescimento aindamaior. O nime-
ro de ocorréncias associadas a crimes lucrativos
na RPGSP ultrapassa a marca de 400 mil regis-
tros anuais, dos quais 70% ocorrem no préprio
municipio de Sdo Paulo, onde a modalidade de
crimedemaior incidénciaéadefurto eroubo de
veicul os, com aproximadamente 73% do total de
ocorréncias policiais.

E importante ressaltar que 0 avango acentuar
do da criminalidade impede o desenvolvimento
normal dasatividades econdémicaslegals, ndo ape-
nas pelo volume de recursos econdmicos rouba-
dosou gastos em segurancapublicae privada, mas
principa mente pela reducdo da eficiéncia do se-
tor legal daeconomiae pelamigracéo, paraaati-
vidade econdmicailegal, derecursose agentesque
poderiam estar sendo utilizados no setor legal da
economia, com ganhos para toda a sociedade.

O crescimento da criminalidade tem atraido
a atencdo de muitos estudiosos, que, no afa de
resolver esse grave problemasocial, buscam so-
lucBes pragmaticas. A maioria dos estudos nes-
sa area tem procurado vislumbrar as principais
causas do avanco da criminalidade e como seria
possivel melhorar o nivel de seguranca publica
de formaareduzir o nUmero de crimes. Em ou-
tras palavras, as prescri¢ces apresentadas nesses
estudos visam, em geral, represar as pressoes
sociais, estabelecendo solugdes de curto prazo
gue combatem os sintomas e, portanto, apresen-
tam efeitostemporarios, sem atacar as causas que
levam os individuos a criminalidade. Orientan-
do-se por esses estudos, as politicas publicastém
buscado incentivar 0 nimero de prisdes e con-
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denacgdes, sem que haja uma preocupacao expli-
cita em atacar as verdadeiras causas sOcio-eco-
ndmicas que levam os individuos a migrarem
para o setor do crime.

Uma pequena corrente de economistas (de
origem marxista) acredita que o aumento da cri-
minalidade, principalmente aguela vinculada a
ocorréncia de crimes lucrativos, esta relacionado
as caracteristicas do processo capitaistae éo re-
sultado direto das alteragbes do comportamento
empresaria no periodo pos-industrial (FUKUYA-
MA, 1999). Outra corrente mais ampla acredita
gue o0 aumento da criminalidade estd associado a
problemas estruturais e conjunturais. Sem dulvi-
da, altos indices de desemprego e concentracdo
de renda e baixos niveis de escolaridade e renda,
paracitar alguns, podem, evidentemente, agravar
esse problema. No entanto, o descaso por parte
dos governos estaduais com as atividades tipicas
de Estado, tais como o policiamento e, principal-
mente, a justica, tem contribuido muito para o
vertiginoso crescimento dacriminalidadeem qua-
setodas as cidades brasileiras.

Umaimportante corrente de pensamento da
economia do crime reconhece que a prética de
crimes|ucrativos é umaatividade ou setor daeco-
nomia como qualquer outra atividade econdémi-
ca tradicional. E o criminoso € um verdadeiro
empresario, no sentido lato da palavra, que mo-
bilizarecursos produtivos, assume riscos e obje-
tivalucros nesse setor ilegal daeconomia. Nes-
se sentido, a atitude dos individuos empresarios
do crime depende fundamentalmente da proba-
bilidade de sucesso nessa atividade arriscada, a
qual esta relacionada a uma série de varidveis
sbcio-econbmicas, dentre elas a eficiéncia da
policiae dajustica.

A literaturaeconOmicaexistente sobre o cri-
me permite a classificagdo dos modelos econd-
micos do crime em quatro grandes grupos dis-
tintos. No primeiro encontram-se os model os de
alocacdo 6timado tempo, os quais admitem que
o individuo escolhe aplicar parte do seu tempo
naatividade criminal em funcéo dasuautilidade

esperada. Dessaforma, afungdo de utilidade es-
peradado criminoso depende dos ganhos nas ati-
vidades legal eilegal (BECKER, 1968). No se-
gundo grupo encontram-se os model os de por-
tfélio, os quais modelam as decisdes dosindivi-
duos em participar do crime através da escolha
de quanto de sua riqueza o individuo deve alo-
car no mercado legal eilegal, através do envol-
vimento no crime, atividade arriscada (SAND-
MO, 1972 apud CARRERA-FERNANDEZ,
1997). No terceiro grupo estédo os model os com-
portamentais, fundamentados em interagdes so-
ciais, que tentam explicar a atividade criminal
através do relacionamento socia dos subgrupos,
transmitindo informacdes e incentivando a ati-
vidade criminal (GLAESER, SACERDOTE &
SCHEINKMAN, 1996). Finalmente, no dltimo
grupo estdo os modelos de migragdo, os quais
estabelecem que os individuos avaliam as opor-
tunidades disponiveis no setor legal e ilega e
migram para a atividade criminal se os ganhos
esperados superarem 0s custos de migragéo, 0s
quaisincluem os custos pecuniarios e ndo-pecu-
niarios (CARRERA-FERNANDEZ, 1999).

O principal objetivo destetrabalho é conhe-
cer um pouco mais o fenébmeno dacriminalida-
de na Regido Policial da Grande S&o Paulo
(RPGSP), analisando, sob o ponto de vista so-
cio-econémico, a evolucéo do crime nessaim-
portante regido, a mais rica do Pais. A andlise
esta fundamentada em model os tedrico-econo-
métricos capazes de avaliar a importancia de
certas variaveis na explicacéo do fenbmeno da
criminalidade. Estima-se umafuncéo de “ ofer-
ta de crimes’, gerada por qualquer um desses
grupos de model os que compdem a economia
do crime, e aplicam-se testes econométricos
criteriosos as séries de dados, utilizando-se as
técnicasde ENGLE & GRANGER (1986) para
model os co-integrados.

Além dessaintroducdo, este trabalho é com-
posto de mais quatro segdes. Na segunda secéo
apresenta-se uma andlise da criminalidade com
base no quadro de ocorréncias policiaisregistra
das no triénio 1995-97 na RPGSP, comparando-
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acom dez cidades norte-americanas. A se¢ao se-
guinte contém o instrumental tedrico da curva
de oferta de crimes, resultante dos modelos de
alocacdo 6tima do tempo da economiado crime,
gue serve para nortear os estudos empiricos. Na
guarta secdo apresentam-se os modelos de co-
integrac&o e do mecanismo de corregdo de erros
eestimam-se asfungdesde ofertade crimesagre-
gados e de furto e roubo de veiculos nessa re-
gido. Finalmente, a quinta secdo contém as con-
sideracOes finais e conclusdes desse trabalho,
esperando-se que 0 MesMo possa servir de su-
porte para outros estudos futuros.

2 - ACRIMINALIDADE NA
REGIAO POLICIAL DA GRANDE
SAO PAULO: 1995/97

Umaandlise das ocorrénciaspoliciaisregis-
tradas na RPGSP, no triénio 1995-97, permite
observar que houve um namero bastante expres-
sivo de atividades criminosas nesse periodo. Os
casos policiais registrados em 1997 atingiram a
significativa marca de 792.157 ocorréncias, das
quais 422.991 sdo relativas a crimes lucrativos,
0 que representamais de 53% do total . Esse per-
centual também corresponde a média dos casos
de crimes lucrativos no triénio 1995-97. O cri-
me contra o patriménio foi a modalidade que
mai's se destacou, em termos de ocorréncias po-
liciais, no total de crimes lucrativos.

A TABELA 1 mostrao nimero de ocorrén-
cias policiais de crimes |ucrativos e ndo lucra-
tivos registradas no triénio 1995-97 e as taxas
devariacdo anual das ocorréncias nas varias mo-
dalidades de crimes, nesse periodo. Pode-se
constatar, por essatabel a, que houve um aumen-
to no nimero de ocorréncias policiais durante
esse periodo, com maior énfase no biénio 1996-
97. Enquanto no periodo 1995-96 ataxade cres-
cimento foi de 2,1%, no biénio 1996-97 essa
taxa alcangou 10,8%.

Uma andlise da TABELA 1 permite obser-
var que os crimes lucrativos tiveram uma taxa
de crescimento constante nos dois biénios con-

siderados, acimade 8% ao ano. Dentre asvérias
modalidades de crimes lucrativos, a extorsao
mediante sequiestro foi a que apresentou amaior
taxa de crescimento. Embora néo tivesse apre-
sentado uma variagdo positiva no biénio 1995-
96, o crime de extorsdo mediante sequiestro apre-
sentou 0 maior crescimento no biénio 1996-97,
com uma taxa de mais de 60%.

A TABELA 2 compara o nimero de ocor-
réncias policiais no municipio de S&o Paulo
com dez importantes cidades norte-americanas,
tomando-se a populacéo urbana de cada uma
como referéncia para aandlise. Umainspegéo
da tabela permite concluir que Séo Paulo e
Nova lorque, as cidades mais popul osas dessa
relacdo, foram as que apresentaram, em ter-
mos absolutos, 0 maior nimero de ocorrénci-
aspoliciais registradas. Os dados parecem su-
gerir que, quando comparadas a éreas de bai-
xa densidade populacional, as éreas de alta
densidade populacional séo mais propicias as
praticas criminosas (GLAESER, SACERDO-
TE & SCHEINKMAN, 1996).

Embora S&o Paulo e Novalorque sejam as
cidades que, em numeros absol utos, lideram o
ranking das maiores ocorréncias policias, 0s
indices de criminalidade (nUmero de ocorrén-
cias policiais por 10.000 habitantes) parecem
revelar uma outra face da realidade paulista-
na. A TABELA 2 mostra que, em termos de
indices de criminalidade, o0 municipio de S&o
Paul o n&o se encontraentre os primeiros col o-
cados. Ao contrario, quando comparada com
outros distritos norte-americanos, a cidade de
Sao Paulo é uma das que apresentam indices
de criminalidade mais baixos. Detroit e Mia-
mi, embora ndo tenham as maiores densida-
des populacionais, séo as que apresentaram 0s
maiores indices de ocorréncias de furto e rou-
bos de veiculos, no grupo de cidades analisa-
das. Quanto aos indices de ocorréncia de rou-
bos, Detroit cai no ranking das maiores, mas
Miami passa a ocupar o primeiro lugar nesse
ranking. Essas cidades sdo as que apresentam
as menores populagdes. A evidéncia acaba de
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TABELA 1
OCORRENCIAS POLICIAIS E PORCENTAGEM DE CRESCIMENTO, SEGUNDO A NATUREZA DO
CRIME REGIAO POLICIAL DA GRANDE SAO PAULO 1995-97

i Ocorréncias Policiais

Natureza do Crime
1995 1996 1997* % 95/96 % 96/97

TOTAL 700.222 714.952 792.157 2,104 10,799
CRIMESNAO LUCRATIVOS 341.053 327.370 391.276 -4,012 19,521
CRIMESLUCRATIVOS 361.187 390.147 422,991 8,018 8,418
Crimescontrao patriménio 341.962 370.893 400.881 8,460 8,085
Roubo consumado 73.977 87.451 106.506 18,214 21,789
Roubo tentado 3.155 3.463 3.690 9,762 6,555
Roubo de veiculo consumado 30.005 40.934 44.769 36,424 9,369
Roubo de veiculo tentado 352 285 307 -19,034 7,719
Roubo seguido de morte (latrocinio) 319 390 307 22,257 -21,282
Extorsdo mediante seqiiestro 63 61 98 -3,175 60,656
Extorsdo (outras) 288 339 294 17,708 -13,274
Furto consumado 94.587 95.017 109.661 0,455 15,412
Furto tentado 3.644 3.007 3.234 -17,481 7,549
Furto de veiculo consumado 58.931 69.815 61.470 18,469 -11,953
Furto de veiculo tentado 439 302 280 -31,207 -7,285
Furto qualificado consumado 28.152 24.524 21.335 -12,887 -13,004
Furto qualificado tentado 765 544 605 -28,889 11,213
Receptacdo 3.181 3572 4.505 12,292 26,120
Apropriacéo indébita 4.014 3.494 3.917 -12,955 12,106
Dano materia 16.879 14.678 15.037 -13,040 2,446
Estdlionato 16.492 16.627 18.720 0,819 12,588
Fraudesdiversas 658 406 476 -38,298 17,241
Qutros crimes contra o patriménio 6.061 5.984 5.670 -1,270 -5,247
Crimescontra oscostumes 5.941 5.409 5.490 -8,955 1,498
Corrupcéo de menores 156 140 140 -10,256 0,000
Rapto 269 252 243 -6,320 -3,571
Incentivo aprostituicao 57 107 105 87,719 -1,869
Crimescontraafépublica 2133 2.726 3.007 27,801 10,308
Moedafasa 317 891 577 181,073 -35,241
Falsidade de titulos e documentos 417 422 596 1,199 41,232
Outrasfasidades 220 163 250 -25,909 53,374
Uso de documento falso 691 719 861 4,052 19,750
Falsaidentidade 166 174 217 4,819 24,713
Outros crimes contraafé piblica 322 357 506 10,870 41,737
Crimescontraaadministracio publica| 6.472 6.137 7.770 -5,176 26,609
Peculato 32 24 24 -25,000 0,000
Corrupgéo 63 71 82 12,698 15,493
Contrabando ou descaminho 55 22 29 -60,000 31,818
Crimesdiversos 115 161 255 40,000 58,385
Crimescontraaincolumidade publica 4.679 4.982 5.873 6,476 17,884
Tréfico de entorpecentes 1.804 2.027 2.224 12,361 9,719
Uso de entorpecentes 1.743 1.674 2.256 -3,959 34,767

FONTE: Fundag&o Sistema Estadual de Andlise de Dados— SEADE (www.seade.gov.br). (*) Dados preliminares.

Nota: Com aaprovacdo daLei 9.099 de 26/11/1995, as ocorréncias policiais referentes a crimes e contravencdes penais,
passiveisde penade reclusdo de até um ano, sdo remetidasao Poder Judiciario através de* Termos Circunstanciados’,
ndo sendo necess&ria ainstalacdo de Inquérito Policial. Deste modo, a partir de janeiro de 1996, as ocorréncias
policiais passam a ser compostas pela soma dos boletins de ocorréncias policiais e termos circunstanciados.
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INCIDENCIA DE FURTO E ROUBO DE VEICULOS E DE ROUBOS EM SAO PAULOE

TABELA 2

MAISDEZ CIDADES AMERICANAS EM 1995

MUNICIPIO Populagdo  F.R.Veic i ndice* Roubo i ndice*
Detroit 1.024.509 29.273 285,73 10.076 98,35
Miami 387.590 8.832 227,87 5.676 146,44
Atlanta 419.704 8.352 199,00 5.260 125,33
Washington 562.111 10.229 181,97 7.770 138,23
Ddlas 1.083.120 16.882 155,86 5.899 54,46
LosAngeles 3.575.623 46.212 129,24 20.134 81,48
Chicago 2.816.057 36.197 128,54 30.086 106,84
S0 Francisco 746.795 8.287 110,97 6.464 86,56
Novalorque 7.325.207 73.242 99,99 59.629 81,40
Jacksonsville 699.512 5.736 82,00 2.920 41,74
Sao Paulo 9.772.886 70.352 71,99 52.987 54,22

FONTE: Elaborado pel os autores com dados da Secretaria de Seguranca Piblica do Estado de S&o Paulo.

* [ndice de criminalidade por 10.000 habitantes.

vez com aidéia de que cidades mais populo-
sas sao mais propicias a ocorréncia de crimes.

Portanto, os indices de criminalidade re-
velam que a ocorrénciade crimes ndo estasim-
ples e diretamente correl acionada a popul acéo
de cadaregido. Outros fatores socio-econémi-
cos, inerentes as cidades, sdo também respon-
saveis pelo comportamento criminoso dos in-
dividuos. Contudo, ndo se pode aceitar a hi-
pétese de que ndo existam distorcdes nareali-
dade paulistana comparada com a realidade
americana. A razdo é que no Brasil, e particu-
larmente no Estado de S&o Paul o, osinstitutos
de estatisticas criminais sofrem pressdes poli-
ticas, maguiando ou omitindo informacfes
policiais que poderiam comprometer aimagem
do governo frente a sociedade. Esse fato, se-
guramente, ndo acontece nos EUA, onde ha
umamaior transparéncia naadministragdo pu-
blica e a sociedade é mais participativa. Além
do mais, o proprio descrédito que a sociedade
brasileira deposita nas suas policias permite
gue ndo sejam registradas muitas ocorréncias
policiais que, em outros paises, seriam pron-
tamente contabilizadas.

3 - AFUNCAO DE OFERTA DE
ATIVIDADES CRIMINOSAS

A teoria econdmica do crime experimentou
significativos avancos nos Ultimos anos, propor-
cionados pelo surgimento de grande nimero de
model os, todos ocupando-se em explicar, sob o
ponto de vista econémico, o fenbmeno dacrimi-
nalidade. Um importante ramo da economia do
crime postulaque o individuo escolhe quanto do
seu tempo devera alocar auma atividade econé-
mica, legal ou ilegal, maximizando sua funcdo
de utilidade esperada®. As principais hipéteses
adotadas por esse ramo da economia do crime
sd0: (i) ao contemplar a possibilidade de come-
ter um crime, o individuo confronta-se com o
problema de alocacéo do tempo em quatro dis-
tintas atividades econdmicas, ou sgja, as ativida-
deslegal eilegal de geracdo de renda e as ativi-

3 Entre os autores que desenvolveram trabalhos nessa &rea
daeconomiado crime destacam-se BECK ER(1968); EHR-
LICH(1971, 1973, 1975 E 1996); WITTE (1980); WONG
(1994); TRUMBULL (1989); GROGGER (1991, 1995);
MAGALHAES (1997); entre outros.

Revista Econdmica do Nordeste, Fortaleza, v. 31, n. Especial p. 898-918, novembro 2000 903



dadeslegal eilega de consumo; (ii) osretornos
em cada atividade s& monotonicamente relaci-
onados a0 tempo gasto nessas atividades, sem
nenhum efeito de transposicdo; (iii) os retornos
legais ocorrem com certeza, enquanto que osre-
tornos ilegais dependem de o individuo ser de-
tectado, apreendido e condenado; (iv) os delin-
guientes tém probabilidades subjetivas de serem
apreendidos e condenados, as quais podem ser
observadas pelos préprios individuos e depen-
dem do tempo gasto na atividade ilegal; e (v) a
punicdo é avaliada em termos monetérios* .

As implicagdes desses modelos podem ser
estudadas através da especificacdo de uma cur-
vade oferta de atividades criminosas. Nessa es-
pecificagdo, o indice de criminalidade depende
de um conjunto de variaveis independentes (ex-
plicativas), relacionadas através de uma forma
funcional. Em termos genéricos, acurvade oferta
de crimes pode ser expressa da seguinte forma:

C,=f(D,Rm,G,P,J) 3.1)

Nessaexpressio, C, representao indice daati-
vidade criminosa; D, € ataxa de desemprego (pro-
Xy parao risco de encontrar trabal ho e, conseqiien-
temente, paraa probabilidade de sucesso naativi-
dadelegal); G, € o indice de concentracdo deren-
dade Gini (proxy parao ganho das atividades cri-
minosas); Rm € o nivel do rendimento médio le-
gal (proxy parao ganho daatividade legal daeco-
nomia); P, éavariavel querepresentaacficiéncia
da policia (proxy paraa probabilidade de ser pre-
s0) eJ, éacficiénciadajustica (proxy paraapro-
babilidade de ser condenado).

Os dados sobre as atividades criminosas na
RPGSP foram obtidos da propria Secretaria de
Seguranca Publica do Estado de S&o Paulo, to-
mando-se por base as séries mensais de crimes

4 Essas hipoteses podem ser encontradas no trabalho de
WITTE (1980), no qual a autora modelou a possibilidade
deoindividuo escol her participar em atividades econdmi-
cas distintas a0 mesmo tempo, ou sgja, legaiseilegais.

lucrativos resultantes das ocorréncias policiais
registradas, no periodo de janeiro de 1985 até
dezembro de 1993. Dentre as vérias modalida-
des de crimes lucrativos, tomou-se para objeto
deandlise 0 agregado de crimese o furto eroubo
de veiculos. A principal razéo para essa escolha
foi a disponibilidade de dados sem nenhumain-
terrupcao das séries de dados no tempo.

As sries sicio-econdmicas foram obtidas da
Pesquisa de Emprego e Desemprego (PED), do
Instituto SEADE/DIEESE, de S&0 Paulo. Especi-
ficamente, foram utilizados ataxa de desemprego,
o rendimento médio do trabalho e, parao cdculo
do indice de concentracdo de Gini®, a propor¢do
da populacéo que se situano N-6simo estrato, bem
como a correspondente proporcéo darendatotal.

Os dados referentes ao movimento médio
mensal das popul agdes carcerérias a disposi¢cao
dajustica e nas cadeias publicas, assim como o
movimento médio mensal das populagdes car-
cerdrias a disposicao da justica e nos xadrezes,
foram extraidos do anuério estatistico do Estado
de S&o Paulo/SEADE e utilizados para avaliar
os indices de eficiéncia dapolicia e dajustica

O indice de eficiénciadapoliciafoi definido
pelarelacdo entre 0 movimento médio das popu-
lagdes carcerérias nos xadrezes e 0 nimero de
ocorréncias de crimes pecuniarios agregados.
Embora esse indice ndo sgja o idedl, acredita-se
que ta relacéo permite detectar as dificuldades
encontradas pela policia no sentido de deter os
criminosos. Um indice que melhor refletiriaacfi-
ciénciadapoliciaseria, por exemplo, apropor¢do
de crimes resolvidos no total de registros polici-
ais. Quanto ao indice de eficiénciadajustica, ado-

5 Deve-seressdtar que a PED s6 disponibilizou dados por
estratos de renda. Nos casos em que se dispde apenas de
dados por estrato de renda, € comum calcular-se o indice
de Gini admitindo que existe perfeitaigualdade na distri-
buicdo de renda em cada estrato. No entanto, devido ao
fato de o nimero de estratos ser pequeno, o erro de subes-
timag&o pode ser bastante grande (HOFFMANN (1991)).
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tou-se a relagdo entre o movimento médio das
populacdes carcerarias nas cadeias publicas e o
movimento médio das popul agdes nos xadrezes.

No que tange ao tratamento das varidveis
utilizadas nesse trabalho, as mesmas foram ex-
pressas na forma de indices, tomando-se 0 més
de janeiro de 1985 como base.

A literaturaecondmicaespeciaizadareconhe-
ce que as séries temporais de algumas variaveis
sOcio-econdmicas podem apresentar fortes com-
ponentes de sazonalidade. Esse fato é indesgj&
vel, pois pode introduzir distdrbios na estimagdo
dos melhores coeficientes daregressdo. Uma pri-
meiraandlise nas séries utilizadas nesse trabal ho,
através da observacao gréfica, indicou que ataxa
de desemprego apresenta algumas caracteristicas
de sazonalidade. No intuito de solucionar esse
problema, recorreu-se inicialmente a literatura
especializada sobre o tema, constatando-se a pre-
senca dessa caracteristica indesgjavel. Utilizou-
se 0 programa X-11 Arima para a determinagao
do componente sazonal e do gjustamento sazonal

pelo critério aditivo. Dessaforma, pode-se elimi-
nar o componente sazonal dessavariavel.

Quanto aos problemas que poderiam surgir
de uma possivel quebra estrutural, observou-se,
através dainspecio diretado GRAFICO 1, queas
séries, em suamaioria, semostraram sem nenhum
indicio de quebra, exceto avariavel eficiénciada
justica. A fim de constatar se existe alguma que-
bra estrutural ou ateracéo de tendéncia entre as
séries, aplicou-se o teste de Philips Perron paraos
pontos onde existiam alguns indicios de quebra
estrutural. Os resultados desse teste permitiram
confirmar a presenca de quebra estrutural e alte-
racéo de tendéncia para a varidvel de €eficiéncia
dajustica. Esseresultado implicaque néo se pode
aceitar que avariavel sgja ndo estacionéria, caso
ostestes de raiz unitéariaassim o indiquem.

4 - O MODELO ECONOMETRICO E
OS RESULTADQOS

A abordagem econdmica utilizada para mo-
delar o comportamento dos individuos frente ao

GRAFICO 1
A EVOLUCAO DOSINDICES DE CRIMES AGREGADOS E FURTO E ROUBO DE VEICULOS,
DESEMPREGO, RENDIMENTO MEDIO, INDICE DE GINI, EFICIENCIA DA POLICIA E EFICIENCIA
DA JUSTICA: 01/85 A 12/93

250
200 -
150 A

indices

100
50

0 -
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Periodo de tempo (meses)
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crime esta fundamentada nos modelos de aloca
¢do 6tima do tempo entre atividades legal e ile-
gal, deonde resultaumacurvade of ertaestocasti-
cadeatividadescriminosas. Admitimosqueafun-
¢a0 de oferta dessas atividades na RPGSP pode
ser especificada pela seguinte forma funcional :

C = AD? R G¢ PeJoe" (4.1)

Nessa equacdo, A € uma constante; D, Rm,
G, P e J sdo as variaveis explicativas e tém a
mesmainterpretacdo estabel ecidana secdo ante-
rior; e mrepresenta os erros aleatorios e 0s ou-
tros efeitos estocasticos, cuja distribuicdo € su-
postamente normal.

Objetivando estimar uma fungéo linear de
oferta de atividades criminosas na RPGSP, a
equacao acimafoi logaritmizada, ou sgja:

LogC=a+ alLogD+ bLog Rm+ dLog G
+eLogP+gdogJ+ m (4.2

Ao se tomar o logaritmo dessas variavels,
além de suavizar as séries de dados, permite-se
obter as elasticidades diretamente.

Visando analisar aestruturadacriminalidade
na RPGSP, a equacéo (4.2) foi aplicada tanto ao
agregado de crimes quanto a modalidade especi-
fica de furto e roubo de veiculos, adotando-se a
nomenclaturaCr parao agregado decrimese FRV
para a modalidade de furto e roubo de veicul os.

O primeiro passo para que se possa esimar 0
modelo (4.2) é aandise dos testes de raiz unitéria,
0s quais servem paraadeterminacao do nivel dein-
tegracdo deumavariavel. Atravésdesseteste, pode-
Se determinar se 0 processo estocastico tem médiae
variancia independentes do tempo e covariancias
dependentes da diferenca entre ingtantes de tempo;
0U Sga, S8 0 MeSMo € estacionario ou ndo. Altera
cOes em variavel's estaciondrias ao longo do tempo
SA0 necessariamente temporérias, os efeitos das d-
teragOes dissipam-se e as S&ries retornam aos seus
vaores anteriores (ENDERS, 1994). Conhecendo-

se 0 Processo Gerador de Dados (PGD), pode-se
identificar qual o melhor caminho aser tomado para
aestimacdo dafuncdo de ofertade crimes.

Segundo PEREIRA (1988), o PGD para o
processo estocastico integrado {y,} ¥ pode ser
representado por:

Dy, =ay,+m+e; a=0 y,=0 (43)

Y= m+§; =41, @44

Caso msgjaumafuncgdo do tempo, por exem-
plo m(t), tem-se uma fragdo deterministica do
tempo, conhecidacomo “tendéncianamédia’ de
y(t). Ademais, segundo PHILLIPS (1987 apud
PEREIRA 1988), para a perfeita caracterizagcéo
do PGD, faz-se necessério estabel ecer as seguin-
tes especificagbes para{e }*,, ou sgja

() E(e=0"t
(i) sup E@ & <¥ paraadgumb >2
(iii) s*=lmE(T'$S) existe paras®>0; e,

(iv) éstrong mixing® com coeficiente de
misturaa_tal que: a¥ _a 2 < ¥
m m=1"m

Ocorrendo tais especificages, diz-se que 0
processo {e }*, pode ser tanto dependente tem-
poral mente quanto heterocedastico, pois tem-se
o controle da heterogeneidade do processo, a
manutencdo da distribuicdo limite e afiscaliza-
¢cdo da dependéncia temporal, através dos itens
(i), (iii) e (iv), respectivamente.

Caracterizado 0 PGD, cabe estuda-lo naten-
tativade decifrar as caracteristicas deterministi-
cas do processo, ou sgja, 0S componentes per-
manentes, pois assim pode-se detectar a presen-

6 Segundo PEREIRA (1988), uma descri¢ao de processos
estocasticos onde se permite heterogeneidade, tanto tem-
poral quanto na memaria do processo, que é o caso do
strong-mixing, pode ser encontrada em SPANOS (1986).
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caderaizesunitériase, conseglientemente, aela-
boracéo de modelos de previsdo espurios, onde
adistribuicao dos residuos ndo segue as caracte-
risticas de ruido branco: N~(0, s2).

O presente estudo admite que o teste de Di-
ckey & Fuller aumentado (ADF) com os proce-
dimentos sequienciais de Perron é suficiente para
caracterizar o nivel de integracdo das varidveis
individualmente (ALMEIDA, 1998). Essa téc-
nica resume-se em procedimentos estatisticos a
partir da estimacéo da seguinte equacgao:

Dy,= m+gt+byy, +a*_ bDy,+e (45

Nela, Dy, éavariavel tomadaem diferenca;
Dy, e avariavel em diferenca defasada de um
periodo detempo; y, , éavariavel defasada; t éa
tendénciatemporal; e e €0 termo aleatorio. Deve-
Se acrescentar que a regressao possui tantas de-
fasagensdavaridvel em diferencaquantasforem
necessarias para que ndo exista autocorrelacéo
dos residuos na regressao.

A partir dai, testa-se a hipétese nula de que
b,= 0, contraa hipotese alternativa b, < 0, para
ovalor criticot, estipulado por DICKEY & FUL-
LER (1981 apud GREENE, 1997). Caso ndo sgja
rejeitada a hipdtese nula, utiliza-se da mesma
regressdo para se testar a hip6tese conjunta de
que g= b, = 0, para o valor critico f, — valor
critico do teste-F elaborado por Dickey & Ful-
ler. Caso essa sgja rejeitada, testa-se a hipétese
de b, = 0 para o teste estatistico de t-student.
Por conseguinte, rejeitando-se as hipéteses nu-
las, interrompe-se o procedimento, admitindo a
estacionariedade davariavel.

Caso ndo se consigadeterminar aestaciona-
riedade da varidvel com tais testes, o proximo
passo é estimar a seguinte equagao:

Ly = m+ by, + a4, bDy,+ e (46)

Procede-se da mesma forma para arejeicéo
da hipotese nula b, = 0, para o valor critico t ,

valor critico estipulado por Dickey e Fuller para
a regressdo sem a variavel de tendéncia. Caso
essa hip6tese ndo sgjarejeitada, testa-se a hipé-
tese conjuntan= b,= 0 comdistribuicaof | (va-
lor critico do teste-F pararegressdo sem avaria-
vel de tendéncia encontrado em DICKEY &
FULLER (1981 apud GREENE, 1997)).

N&o se obtendo éxito na realizacdo desses
testes, parte-se para a proxima etapa, que con-
Siste em estimar a seguinte equagao:

Dy = by, +d%., bDy,+e (47

Aqui, andisarseahipotesenulade b, = Opara
ovalor criticot, pararegressdo sem avariavel de
tendéncia e sem a constante, estipulado também
por DICKEY & FULLER (1981 apud GREENE,
1997). Esse procedimento admite que, caso ndo
sergeite ando estacionariedade na especificacéo
mais geral, deve-se prosseguir testando modelos
mais restritos, até que possa ser caracterizada a
estacionariedade das varidveis desgjadas.

Osresultados dostestes deraiz unitériade
Dickey & Fuller aumentado, seguindo os pro-
cedimentos acima, para as variaveis envolvi-
das nesse trabalho, séo apresentados na TA-
BELA 3. O programa econométrico utilizado
foi o TSP 4.4 for Windows.

Ostestesderaiz unitariaindicam que asva-
riaveis referentes ao nivel de atividade criminal
sdo integradas de primeiraordem. Resultado ana
logo foi obtido paraavariavel indice de concen-
tracdo derenda de Gini. Quanto asvariaveis de-
semprego, rendimento médio, eficiéncia da po-
licia e eficiéncia da justica, todas mostraram-se
estacionarias para os testes de Dickey & Fuller
aumentado mais genérico. Para a variavel refe-
rente a eficiéncia da justica, pode-se considerar
gque amesma é estacionaria devido arejeicdo da
hipotese conjunta para o teste f, do modelo mais
genérico, gracas ao valor do teste igual a 7.505,
sendo o valor critico de apenas 6,49, e a conse-
quente rejeicdo da hipbtese nula para o teste t-
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TABELA 3
RESULTADOS DOS TESTES DE RAIZ UNITARIA

. TESTE DE DICKEY & FULLER EXPANDIDO
VARIAVEIS
Lags?® Alfa. Cons Tend. LogLike. AIC Var Res I
Cr 8 0.7061 1.3019 0.0013 175.361 -3.424 0.0017 1(2)
(-3094)  (3078)  (3.492)*
Cr 8 0.012 -0051 - 172.693 -3.340 0.0019 1(2)
(0.300)  (-0.269)
Cr 6 0001 - - 174.630 -3.386 0.0018 1(2)
(1.399)
FRV 3 0.8170 0.7899 0.0015 149.934 -2.850 0.0031 1(2)
(2988)  (2945)  (3.509)
FRV 3 0.009 -0035 - 145.558 -2.756 0.0035 1(2)
(0327)  (-0.267)
FRV 3 0001 - e 145520  -2.774 0.0035 1(2)
(1.326)
D 7 0.4491 2.5305 0.0001 214.082 -4.207 0.0007 1(0)
(-3305*  (3.306)*  (1.336)
Rm 10 0.8793 0.5666 -0.0008 243.029 -4.894 0.0003 1(0)
(-3.844)**  (3818)**  (-3.505)*
G 8 0.8769 0.5655 0.0000 503.347 -10.250 0.0000 1(2)
(2312)  (2311) (2.043)
G 6 00950 04372 - 516840  -10279  0.0000 1(2)
(2019)  (2.019)
G 6 00000 - e 514671  -10256  0.0000 1(2)
(0.264)
P 10 08314 0.7456 0.0013 158.947 -3.105 0.0023 1(0)
(-3350)*  (3.3209)*  (3.306)*
Ja 6 0.9416 0.2042 0.0000 214.449 -4.192 0.0008 1(0)
(2916)  (2990)  (-0.429)
D Cr 7 -0.9070 -0.0070 0.0002 172411 -3.348 0.0010 1(0)
(-3852**  (-0.849)  (1.661)
D FRV 2 -0.3856 -0.0092 0.0003 146.969 -2.783 0.0034 1(0)
(-6.602***  (-0.784)  (1.682)
DG 4 -0.0810 -0.0003 0.0001 520.756 -10.27 0.0000 1(0)
(-4.192)%**  (-1.089)  (1.344)

NOTA: Asvariaveis em diferenca sdo indicadas pelaletraD. @ indica o nimero de defasagens da variavel dependente
utilizadas durante aregressao para que ndo existaautocorrel agdo dosresiduos. @ Varidvel consideradal(0) devido
ao fato de a estatistica f, ser igual a 7.505, contra o valor critico de 6.49, assim como o coeficiente da variavel
defasada ter passado no teste t-student, como aponta a tabela.

* nivel de 90% de confianga; ** nivel de 95% de confianga; e, *** nivel de 99% de confianga.
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student, gragas ao valor de -2.916, que constata
arejeicdo da hipdtese nula a 99% de confianga,
conforme os procedimentos do teste de Perron.

Entre as varidveis escolhidas, percebe-se que
asvariaveis crimes agregados, furto eroubo deve-
iculos e indice de concentracéo de renda possuem
raiz unitéria, sendo que todos os procedimentosdo
teste de Perron mostraram-se significativos paraa
ndo rejeicdo da hipotese de ndo estacionariedade.
Portanto, tem-se ai um grupo de variaveisintegra-
das de ordem um que podem apresentar algumas
caracteristicasde co-integracéo, permitindo, assim,
aestimacéo da oferta de crimes desgjada.

4.1 - O modelo de co-integracao

O modelo de co-integragdo sugerido por
GRANGER (1966, apud PEREIRA, 1988) ba-
seia-se no fato de que algumas variavei s econd-
micas, quando analisadas individualmente, po-
dem se apresentar de formanéo estacionaria, ndo
permitindo andlises de equilibrio. No entanto,
tomado-se tais variaveis em conjunto pode-se
produzir a estacionariedade desejada.

Seguindo esse procedimento, o modelo deco-
integracdo indica que, embora muitas das varia-
¢Bes no tempo possam causar permanentes mu-
dancas nos elementos individuais de uma varié&
vel y,, existe alguma relagéo de equilibrio guian-
do os componentes individuais de cada variavel
juntamente, aqual pode ser representada por uma
combinagéo linear a'y,. Sendo assim, um vetor em
séries temporais (n x 1) y, é tido co-integrado se
cada uma das séries tomadas individua mentefor
pelo menos 1(d), isto €, ndo estacionéria, ou me-
Ihor, com umaraiz unitéria; enquanto que alguma
combinaggo das séries @'y, € I(d-n), para algum
ndo zero (nx 1) vetor a(HAMILTON, 1997).

No intuito de esclarecer qual a melhor for-
ma de se estimar um modelo estacionério de di-
versasvariaveis, ENGLE & GRANGER (1983,
apud HAMILTON, 1997) desenvolveram uma
técnica econométrica capaz de testar a existén-
ciade um vetor co-integrado estacionério. Esse

procedimento se constitui dos seguintes passos.
primeiro, realizam-se os testes de raiz unitaria
nas varidvels para encontrar sua ordem de inte-
gracgao; e, em seguida, estima-se a relagdo de
equilibrio de longo prazo, se ambas variaveis
forem pelo menos (1), da seguinte forma:

y,=b,+bz+e (4.1.1)

Posteriormente, paradeterminar se existe co-
integrac@o entre as variadveis, deve-se tomar a
sequiénciade residuos provenientes daregressao
acimaeaplicar-lhe ostestesde Engle & Granger
para a presenca de raiz unitéria, objetivando-se
obter o grau de integracéo desse vetor.

O teste de Engle & Granger expandido para
arejeicao da hipoétese de ndo co-integracéo dos
vetores baseia-se no seguinte exercicio:

De=de +f,(De ) +t+y,

I, t-1

(4.1.2)

Aqui, e éo vetor deresiduos produzido pela
regressao dos possiveis vetores co-integrados.
Caso a hip6tese nulade que d = 0 ndo possa ser
rejeitada (contra a hipotese aternativa de que d
<0), conclui-se que as variavei sndo sdo co-inte-
gradas. Caso contrério, pode-se dizer que asva-
riaveis do modelo possuem algumas caracteris-
ticas de co-integragéo. As estimativas do valor
critico apropriado para os testes de raiz unitéria
do vetor de residuos produzido pelo modelo de
co-integracéo séo sugeridos por ENGLE &
GRANGER (1987), ENGLE & YOO (1987),
PHILIPS & OULAIRS (1990), DAVIDSON &
MACKINNON (1993) (apud, GREENE, 1997).

Se existirem mais que duas variaveis conti-
da§ na equacao que determl~ nay, entéo podem
existir doisvetores (nx 1) ndo vazios, a, ea,, tal
quea’,y, ea’.y, sBo ambos estacionarios, com a,
e a, linearmente independentes.

4.2 - Os testes de Engle & Granger

Apbs examinadasindividualmente as varia
veis, cabe agora especificar um model o que con-
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sigacorrelacionar as variaveis ao longo do tem-
po. A literatura moderna sobre vetores co-inte-
grados tem recomendado a necessidade de se
utilizarem pelo menos dois vetores de mesma
ordem de integracdo para a especificacdo do
modelo. Este estudo admite que tanto os crimes
agregados quanto amodalidade de furto e roubo
de veicul os podem ser co-integrados com avari-
avel do indice de concentracdo de renda. Sendo
assim, foram estimadas as seguintes equacoes:

Cr= -87,237 +19,965G (4.2.1)
(-6,312)""  (6,647)™"
FRV= -153,940 +34477G (4.2.2)

(-6,087)""" (6,274)""

Os resultados dos testes tau de Engle &
Granger nos vetores de residuos dos modelos
supracitados encontram-se na TABELA 4.
Deve-se ressaltar que os valores de probabili-
dade (p-values) referem-se as estatisticas for-
necidaspor ENGLE & GRANGER (1987, apud
GREENE 1997).

Observa-se, por esses resultados, que os
modelos com as variaveis crimes agregados e
furto e roubo de veiculos séo co-integrados
para o teste genérico tau de Engle & Granger,
indicando que existe equilibrio entre essasva-
ridveis. Dessaforma, pode-se chegar aum mo-
del o de mecanismo de correcéo de erros (MCE)
capaz de relacionar essas variaveis e também

asvariaveis gue se mostraram estacionarias ao
longo do tempo. Essa andlise ser4 conduzida
na proxima secdo.

4.3 - O modelo de mecanismo de
correcéao de erros

A evolucdo dos estudos em séries tempo-
rais permitiu a utilizag&o de variaveis em dife-
rencas para a estimagao das relagdes de curto
prazo em model 0s co-integrados. Sua principal
vantagem é reter as informagdes sobre o nivel
das séries, ou sgja, as relagcdes de longo prazo
gue permanecem presentes. Se um conjunto de
varidveis co-integradas for encontrado, existe
um M CE que representa estas varidveis e vice-
versa. A estimacdo do mecanismo de correcéo
de erros é dada por:

Ay, =98, +28i+1AZt—l +Z¢Aym‘ +Y (o —

i=0 i=1

Biz..)+e, (4.3.1)

Aqui, b, € o vetor de parametros da relagéo
deco-integracéo, d e f, so parametrosdarelacéo
decurto prazo e g=-(1-a), comasendo o coefici-
ente de realimentacdo (indicando avelocidade de
gjustamento). A primeiraparte do MCE (ou sgja,
d +ad, Dz + &f Dy,) mostra as interrelagbes
de curto prazo entre as variavei s, enquanto que o
termo [(g(y,, - bz ,)] representa o desequilibrio
inicial de longo prazo. Assim, sea se aproxima

TABELA 4
RESULTADOS DOS TESTES DE ENGLE & GRANGER

EQUACOES

TESTE DE DICKEY & FULLER EXPANDIDO

Lags® Test Stat.

P (value) test stat

T-Stat LogLike. AIC Varres |

-0.5797 0.060
(-3.706)*
-0.6370 0.081
(-3.584)

Equacdo (4.2.1) 3

Equagéo (4.2.2) 3

Cons Trend.
-60.392 0.0030
(-8546)***  (17.72)***
-101.9 0.0059
(-9.923)***  (23.61)***

175574 -3364 00019 1(0)

144314 -2751 0.0035 1(0)

NOTA: @indicao nimero dedefasagensdavariavel dependente utilizadas durante aregressio paraque néo existaautocorrelagéo
dosresiduos. * nivel de 90% de confianga; ** nivel de 95% de confianga; e *** nivel de 99% de confianca
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TABELA S

RESULTADOS DO MODEL O DE CORRECAO DE ERROS PARA CRIMES AGREGADOS (D CRIMES)

Variaveis Exégenas Regressdol | Regressdo2 | Regressdo3 | Regressdo4 | Regressio 5
C 0.959 0.516 -0.244 1.045 0.586
(1.141) (0.655) (-0.355) (3.987)*** (2.588)**
Dummyl -0.102 -0.088 -0.096 -0.088 -0.095
(-2.460)** (-2.167)** (-2.268)** (-2.166)** (-2.223)**
Dummy2 -0.138 -0.143 -0.153 -0142 -0.153
(-3.445)*** (-3.546)*** (-3.745)*** (-3.542)*** (-3.753)***
Dummy3 0.097 0.098 0.095 0.103 0.104
(2.457)** (2.448)** (2.328)** (2.630)*** (2.593)**
DCr(-1) -0.295 -0.294 -0.296 -0.274 -0.259
(-3.080)*** (-3.053)*** (-3.019)*** (-2.982)*** (-2.755)***
DG 4.611 5.688 6.103 5.605 6.161
(1.587) (2.014)** (2.100)** (1.992)** (2.113)**
DG(-1) -3.096 -2.466 -2.437 -2.351 -2.124
(-1.127) (-0.904) (-0.870) (-0.865) (-0.758)
Rm -0.193 -0.166 -0.125 -0.179 -0.140
(-3.772)*** (-3.463)*** (-2.876)*** (-4.022)*** (-3.314)***
D -0.102 0.097 0173 | | e
(-0.754) (0.712) (1.279)
P -0.076 -0047 | - -0053 | -
(-2.378)** (-1.875)* (-2.198)**
J 0041 | - o000 | 0 - 0.007
(-1.449) (0.032) (0.311)
ERRO . _, -0.296 -0.311 -0.312 -0.319 -0.330
(-3.148)*** (-3.300)*** (-3.241)*** (-3.431)*** (-3.462)***
R? 0.474 0.462 0.442 0.459 0.432
S 0.038 0.039 0.039 0.038 0.039
TesteF 7.557 8.008 7.378 8.888 7.962
h, 2.909 2.691 1.625 2.874 1.676
h, 0.529 0.717 1.493 0.471 1.245
h, 1.789 1.693 0.931 1.642 0.974
h, 0.005 0.026 0.196 0.106 0.888

NOTA : * nivel de 90% de confianga; ** nivel de 95% de confiancga; e *** nivel de 99% de confianca. A estatistica R?
indica o coeficiente de determinagdo daregressao; s, o desvio padréo; o teste F(15, 88); h,, aestatisticaLM para
se testar autocorrelagéo de quarta ordem nos residuos, com distribuicéo F (4, 85); h., aestatisticade RESET de
Ramsey paratestar aformafuncional, com distribuicéo F (1, 93); h, aestatistica Jarque-Bera paraanormalidade
dos residuos, com distribuiggo Qui quadrada com 5 graus de liberdade; eh,,, que € a estatistica ARCH de quarta
ordem, para se testar a condicional heterocedasticidade, com distribuicéo F( 4; 90).
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de 1, o gjuste das variaveis é de longo prazo. No
entanto, se esse coeficiente for préximo de zero,
0 guste éinstanténeo (FERREIRA, 1998).

Osresultados das regressdes do M CE encon-
tram-se nas TABELAS 5 e 6. Deve-se destacar
também que todos os coeficientes estimadostive-
ram sinais corretos, de acordo com o esperado te-
oricamente, e quase todos os parametros foram
estati sticamente significativos (excetuam-se aque-
les referentes a eficiéncia dajustica, no agregado
de crimes, e a concentracdo de Gini, tomada em
diferenca, na equacao de furto e roubo de veicu-
los). E importante ressaltar que a utilizagio do
vetor deresiduos gerado pelaregressdo dasvari&
Veis que co-integram, defasado de um periodo de
tempo, éfundamental paraqueo M CE sgjacorre-
to. Além do mais, para que se possa garantir as
condicdes de equilibrio do modelo, o vetor dere-
siduos deve ser significativamente negativo.

Analisando-se os resultados econométricos
obtidos para as cinco equagdes de regressao de
crimes agregados (TABELA 5), constata-se que
ndo é possivel rejeitar as hipéteses de que osre-
siduos sdo normais, independentes, homocedés-
ticos, e que a forma funciona é correta. Com
base nesses resultados e objetivando obter uma
regressao com maior poder explicativo, estimou-
se 0 modelo restrito para 0 agregado de crimes,
eliminando-se aquelas varidvels que se mostra-
ram ndo significativas nas cinco regressdes ini-
ciais. Os resultados dessa Ultima regresséo po-
dem ser conferidos a seguir:

DCr = -0,087d, - 0,144d, + 0,096d, -
0,3340Cr (-1) + 6,1520G

(-2,155)" (-3,585)"" (2.443)"

(-3,811)" (2.218)"

-0,137Rm + 0,172D - 0,039P - 0,274
ERRO . __; (4.3.2)
(-3,849)"" (3,900)"" (-1.803)" (-3,153)"""

R?=0.4555; S= 0.0388859; F= 9.93646;

LM=2.4508; JB= 1.5898;RR=0.631048;
ARCH=0,0025

Observa-se umapequenamelhoradosresul-
tados nesse model o restrito, em relacdo aqueles
do modelo néo restrito apresentados na TABE-
LA 5, j& que o desvio padréo dessa Ultima re-
gressao se mostrou ligeiramente menor que aque-
les obtidos nas regressdes anteriores, mostrando
gue essa regressao domina a regressao genérica
(PEREIRA, 1988). Deve-se ressaltar que os re-
sultados dos residuos defasados de um periodo
referentes ao model o de co-integracdo apresen-
taram sinais negativos e estatisticamente signi-
ficativos, garantindo assim que o MCE convirja
para o equilibrio de longo prazo.

A variavel de concentracdo de renda, proxy
parao ganho das atividades criminosas, apresen-
tou um efeito positivo bastante importante sobre
0 crime agregado. 1sso significa que, quanto
maior o indice de concentragdo, maior serd o ni-
vel agregado de crimes.

O desemprego, utilizado como proxy paraa
probabilidade de sucesso no mercado legal, apre-
sentou-se estatisticamente significativo, com for-
te efeito positivo no crime agregado. 1Sso signi-
fica que o aumento no risco de encontrar traba-
Iho no setor legal daeconomiaencorgjaamigra
¢ao para o crime.

A renda média do trabalho, utilizada como
proxy para o ganho do setor legal da economia,
MOstrou-se estati sticamente significativa, nega
tiva e fortemente correlacionada com o agrega-
do de crimes. 1sso significa que quanto menor €
arendameédiado trabalho maior serd o seu efei-
to encorajador sobre o crime agregado.

A €ficiénciadapoliciamostrou-se fracamen-
te correlacionada com o indice agregado de cri-
mes, significando que o efeito dessa variavel
sobre o0 crime ndo étdo grande quanto se espera-
va. Embora tenha apresentado sinal correto, a
eficiéncia da justica ndo se mostrou estatistica-
mente significativa.
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Finalmente, observa-se que o indice de cri-
mes agregados defasado de um periodo é signi-
ficativo e sua relacéo com o indice do periodo
corrente é negativa. 1sso significaum movimen-
to ciclico caracteristico, marcado pelo fato de que,
guando a atividade criminosa do periodo passa-
do é elevada, aatividade criminosa corrente ten-
de a ser menor, e vice-versa’. Uma justificativa
paraesse comportamento deve-se ao fato de que
um numero elevado de crimes, hoje, repercutiria
negativamente através da midia, induzindo me-
didas enérgicas por parte dos 6rgaos responsa-
veis pela seguranca publica, assim como acarre-
tariam outras medidas de segurangaprivada, ini-
bindo dessa forma a atividade criminosa futura.

Osresultados das cinco regressdes do M CE
para a modalidade especifica de furto e roubo
de veiculos podem ser observadosna TABELA
6. O diagndstico dos testes ndo rejeita as hipo-
teses de que os residuos sdo normais, indepen-
dentes, homocedasticos, assim como a forma
funcional é correta.

Deformaand ogaao procedimento anterior,
estimou-se 0 modelo restrito para furto e roubo
deveiculos, eliminando-se aquelasvaridveisque
se mostraram ndo significativas nessas regres-
sbes. O resultado da especificacéo restrita do
M CE pode ser observado a seguir:

DFRV = -0,100d -0,097d, -0,100d, -
0,3310FRV (-1) +2,504DG

(-1,743)" (-1,716)° (-1.803)"
(-3,400)"" (0.648)

-0,176Rm +0,330D -0,083P -0,068J -
0,120 ERRO . __; (4.3.3)

(-3,770)"" (3,693)""*(-2.208)"" (-1.722)’
(-1,789)

" Esseresultado foi também observado por WONG (1994),
para o Pais de Gales, e por MAGALHAES (1997), parao
Distrito de Brasilia.

R=0,299490, S=0,053667, F=9.93646,
LM=2.4508, JB=1,5898, RR=0,631048,
ARCH=0,0025

Constata-se uma sensivel melhora dos re-
sultados em relacdo aqueles apresentados na
TABELA 6, tendo em vista que o desvio pa-
dr&o dessa regressdo foi significativamente
menor. Pode-se também observar que os resul-
tados dos residuos defasados de um periodo
apresentaram sinais negativos e estatisticamente
significativos, garantindo que o MCE converge
para o equilibrio de longo prazo.

Assim como jé& havia ocorrido com o agre-
gado de crimes, arenda média do trabalho mos-
trou-se estatisticamente significativae negativa-
mente correlacionada com o furto e roubo de
veiculos, apresentando forte efeito negativo so-
bre essas ocorréncias. O desemprego também foi
estati sticamente significativo, mas apresentaape-
nas um fraco efeito positivo sobre o furto e rou-
bo de veiculos.

A eficiénciada policia mostrou-se negati-
vamente correl acionada com essa modalidade
de crime, mas seu efeito sobre ela é apenas mo-
derado. Também negativamente correlaciona-
da com a modalidade de furto e roubo de vei-
culos, a eficiéncia da justica mostrou-se esta-
tisticamente significativamas seu efeito sobre
essa modalidade foi apenas fraco.

Ja o indice de concentracéo de renda, des-
ta feita, ndo se mostrou estatisticamente sig-
nificativo. Apesar da co-integracéo das varia-
veis, ndo se pode afirmar que o efeito da con-
centracdo de renda exerca alguma influéncia
sobre esse tipo de crime.

Conforme j& havia sido observado anteri-
ormente, e confirmando os resultados obtidos
para o agregado de crimes, observa-se também
para furto e roubo de veiculos um forte efeito
ciclico que o crime defasado exerce sobre a ati-
vidade criminal corrente.
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TABELA 6
RESULTADOS DO MODELO DE CORRECAO DE ERROS PARA FURTO E ROUBO DE VEICULOS
(DF.R. VEICULOS)

Variaveis Exdgenas RegressBol  Regressdo2  Regressdo 3 Regressdo4  Regressao 5

C 0.025 -0.622 -1.142 1.161 0.834
(0.022) (-0577) (-1.204) (3.285)*** (2.645)***
Dummyl -0.107 -0.084 -0.103 -0.084 -0.100
(-1.849)* (-1.472) (-1.748)* (-1.462) (-1.669)*
Dummy2 -0.111 -0.086 -0.103 -0.084 -0.097
(-1.902)* (-1.507) (-1.756)* (-1.456) (-1.616)
Dummy3 -0.095 -0.088 -0.101 -0.089 -0.102
(-1.713)* (-1.567) (-1.787)* (-1.570) (-1.783)*
CFRV (-1) -0.319 -0.298 -0.297 -0.248 -0.226
(-3.149)*** (-2.937)*** (-2.916)*** (-2517)** (-2.293)**
0G 1.651 3.665 3.460 3.378 3.650
(0.413) (0.948) (0.881) (0.865) (0.912)
DG(-1) -4.326 -3.361 -3.804 -3.025 -3.286
(-1.091) (-0.847) (-0.971) (-0.754) (-0.805)
Rm -0.196 -0.162 -0.139 -0.205 -0.179
(-2.939)*** (-2.516)** (-2.319)** (-3.398)*** (-3.065)***
D 0.351 0.328 0409 e e
(1.888)* (1.750)* (2.203)**
P -0.084 0034 - 0051 e
(-1.855)* (-0.969) (-1.490)*
J 0073 - 0oy A— -0.007
(-1.740)* (-0.729) (-0.223)
ERRO, | -0.140 -0.169 0172 -0.187 -0.205
(-1.967)* (-2.413)** (-2.461)** (-2.665)*** (-2.921)***
R 0.308 0.285 0.282 0.262 0.245
s 0.053 0.054 0.054 0.055 0.055
TesteF 3.730 3.719 3.662 3.710 3.391
h, 1.986 1.228 0.925 1.236 0.937
h, 0.213 0.076 0.003 0.362 0.011
h, 0.055 0.415 0.110 0.744 0.363
h 0.009 0.102 0.001 0.025 0.021

NOTA: * nivel de 90% de confianca; ** nivel de 95% de confianca; e *** nivel de 99% de confianca. A estatistica R?
indica o coeficiente de determinagéo daregressdo; s, o desvio padréo; o teste F(15, 88); h,, aestatisticaLM para
se testar auto-correlagdo de quarta ordem nos residuos, com distribuicéo F (4, 85); h,, aestatisticade RESET de
Ramsey paratestar aformafuncional, com distribuicdo F (1, 93): h, aestatistica Jarque-Beraparaanormalidade
dos residuos, com distribuiggo Qui quadrada com 5 graus de liberdade; e h,, que € a estatistica ARCH de quarta
ordem, para se testar a condicional heterocedasticidade, com distribuicdo F( 4; 90).
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5 - CONCLUSOES E
CONSIDERACOES FINAIS

Tentando entender o fendmeno dacrimina-
lidade na Regido Policial da Grande Séo Paulo
(RPGSP), este trabalho analisou, inicialmente,
0 registro de ocorréncias policiais no triénio
1995-97 e constatou um numero bastante ex-
pressivo dessas ocorréncias — fato que coloca
Sao Paulo entre as cidades com maior niUmero
deregistros policiais no mundo. Como agravan-
te, observou-se também que o niUmero de ocor-
réncias aumentou nesse periodo, mostrando uma
preocupante tendéncia.

Em seguida, foram comparados os indicesde
criminalidade (nimero de ocorrénciaspoliciaispor
10.000 habitantes) dessa regido e de dez regides
americanas. A despeito de se encontrarem na
RPGSP os maiores nimeros absolutos de ocor-
réncias policiais registradas dentre todas re-
0iBes, os indices de criminaidade parecem reve-
lar uma outra face da realidade paulistana. A ci-
dade de Séo Paulo, guando comparada com dez
distritos norte-americanos, foi agquelaque apresen-
tou os mais baixos indices de criminaidade.

Emboraanimador, esse Ultimo resultado ndo
descarta a hipétese de haver distorcdes na rea-
lidade paulistana, em relacéo a realidade ame-
ricana, por duas razdes basicas. A primeira,
porque o descrédito que a sociedade brasileira
deposita nas suas policias faz com gue deixem
de ser registrados muitos crimes que em outros
paises seriam prontamente contabilizados. A
segunda, porque no Brasil, e particularmente no
Estado de S&o Paulo, os institutos de estatisti-
cas criminais sofrem pressdes politicas, maqui-
ando ou omitindo informacfes policiais que
poderiam comprometer a imagem do governo
frente & sociedade. Esse fato, seguramente, ndo
severificarianos EUA, onde ha maior transpa-
réncianaadministracdo publicae asociedade é
mais participativa.

Objetivando aprofundar o conhecimento a
respeito da atividade criminal na RPGSP, este

trabalho modelou uma curva de oferta de ativi-
dades criminais, tomando-se como referencial
tedrico os modelos de al ocacdo 6tima do tempo
no escopo da economia do crime. Em seguida,
fazendo-se uso dos model os de co-integracéo e
do mecanismo de correcdo de erros, gustaram-
se curvas de oferta para as modalidades de cri-
mes agregados e de furto e roubo de veiculos.

Os resultados econométricos mostraram
gue, defato, ataxade desemprego, o rendimento
médio, aconcentracdo derendae as eficiéncias
dapolicia e dajustica sdo importantes el emen-
tos que explicam a evolucao tanto da atividade
criminosa agregada quanto daquela relativa a
furto e roubo de veiculos. Especificamente, a
reducéo dos indices de desemprego e da con-
centragdo de renda, bem como a melhoria no
rendimento médio do trabalho, resultantes do
crescimento econdmico, contribuem pararedu-
zir aatividade criminal.

Finalmente, espera-se que os resultados ob-
tidos neste estudo, embora dirigidos especifica-
mente ao Estado de Sao Paulo, possam, de algu-
ma forma, contribuir para que o fenbmeno da
criminalidade sgja, de fato, encarado com serie-
dade em todo o Brasil. Além do mais, acredita-
MOS N&0 ser necessario que acriminalidade atin-
ja indices alarmantes para que as autoridades
publicas e a sociedade de um modo geral pas-
sem alevar esse fendmeno a sério. Para outros
cientistas ndo economistas, espera-se que este
trabal ho gere polémica suficiente a ponto dein-
duzir novos estudos, ampliando sobremaneiraos
conhecimentos acerca da criminalidade. E com
suficiente conhecimento desse importante fené-
meno social que a comunidade serd capaz de
gerar ambientes mais seguros para 0 convivio
social de seus cidadéos.

Abstract

This paper approaches the question of cri-
minality in the Police Region of the Great S&o
Paulo (PRGSP) taking asreference the aggre-
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gate of crime (all indictable offenses) known
to the police as well as the specific modality
of theft and robbery of vehicles. Trying to un-
derstand alittle bit more about the phenome-
naof criminality in that important region, this
paper modeled an offer curve of criminal ac-
tivities, taking as atheoretical framework the
models of optimal allocation of time in the
economics of crime. Next, making use of co-
integration models and a mechanism of error
correction, offer curves of both the aggregate
of crimes and theft and robbery of vehicles
were adjusted. The econometric results sho-
wed that increases of unemployment and in-
come concentration indexes, reduction of the
average earnings of labor, and a change for
the worse of the efficiency of police and jus-
tice explain the evolution of criminal activi-
ties in that region, both the aggregate of cri-
me and theft and robbery of vehicles.

Key-Words:

Economics of Crime; Crime; Criminality.
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